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OZET

ERKEN MIMARI TASARIM SURECINDE
GORSEL URETKEN YAPAY ZEKA
UYGULAMALARINDA GIRDI-CIKTI

ILISKiSININ DEGERLENDIRILMESI
Sefa KOYUN

Mimarlik Anabilim Dali
Yiiksek Lisans Tezi

Danigsman: Dog. Dr. Togan TONG

Son yillarda tiretken yapay zeka teknolojileri hizla gelismistir. Bu araglar, metin,
gorsel, video ve benzeri igeriklerin iiretilmesinde yaygin olarak kullanilmaya
baglanmistir.  Ozellikle yaymim modelleriyle gelistirilen gorsel iiretken yapay
zeka araglari, bu alandaki ilerlemeyi onemli dl¢iide artirmigti. Mimari tasarim
stireclerinde bu araclarin kullanimina yonelik calismalar genellikle erken tasarim
asamalarina ve sabit gorsellerin iiretimine odaklanmustir. Literatiirde, bu araglarin
tasarimcilarin  fikirlerini somutlastirmas1 ve tasarim siireclerini hizlandirmasi
acisindan yenilik¢i bir ¢oziim sundugu ifade edilmektedir. Ancak, bu araglarin
etkili bir sekilde kullanilabilmesi i¢in 6zellikle metin girdilerinin hazirlanmasi,

kullanicilarin agmast gereken bir zorluk olarak 6ne ¢cikmaktadir.

Bu tez, gorsel iiretken yapay zeka araglarinin erken mimari tasarim siireclerindeki
kullanimin1 incelemektedir. Belirli bir konsept proje iizerinden cesitli gorsel
tiretken yapay zeka denemeleri gergeklestirilmis; projeyi tanimlayan metin girdileri
olusturulmus ve bu girdilerde yapilan degisikliklerin gorsel ciktilara etkisi analiz
edilmistir. Bu kapsamda, tiretilen gorseller ile kullanilan metin girdileri arasindaki
iligki incelenmistir. Elde edilen sonuglar, gorsel iiretken yapay zeka araclarinin
mimari tasarim siireclerindeki potansiyelini ve sinirlamalarimi ortaya koymakta;
kullanic1 girdilerinin netligi ve dogrulugunun, ciktilarin basarisinda kritik bir rol

oynadigin1 gostermektedir.
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Arastirmanin bulgulari, gorsel iiretken yapay zeka araglarimin mimari tasarim
siireclerine entegrasyonu igin gelistirilmesi gereken yonleri isaret etmektedir.
Bu araclar, tasarimcilarin erken asama fikirlerini somutlagtirmalarina Onemli
katkilar saglasa da, kullanic1i etkilesimi ve kullamim kolayligi gibi konularda
tyilestirmeler gerekmektedir. Gelecekte yapilacak caligmalarin, daha genis veri
setleri, cesitlendirilmis malzeme denemeleri ve kullanic1 deneyimi analizleriyle bu
teknolojilerin mimarlik pratiginde daha yaygin ve etkili bir sekilde kullanilmasim
saglayacagr ongoriilmektedir. Bu tez, gorsel iiretken yapay zeka araglarinin
mimarlikta yenilik¢i bir ara¢ olarak sundugu potansiyeli vurgulamakta ve bu
teknolojilerin disipline katkilarin1 artirmak igin gelecekteki calismalarin Oniinii

acmaktadir.

Anahtar Kelimeler: Gorsel iiretken yapay zeka, erken mimari tasarim, tasarim

gelistirme.

YILDIZ TEKNIK UNIVERSITESI
FEN BILIMLERI ENSTITUSU
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ABSTRACT

EVALUATION OF INPUT-OUTPUT
RELATIONSHIPS IN IMAGE GENERATIVE
ARTIFICIAL INTELLIGENCE APPLICATIONS
DURING THE EARLY ARCHITECTURAL
DESIGN PROCESS

Sefa KOYUN

Department of Architecture

Master of Science Thesis

Supervisor: Assoc. Prof. Togan TONG

In recent years, generative artificial intelligence (Al) technologies have advanced
rapidly. These tools have become widely used in producing content such as text,
images, and videos. In particular, visual generative Al tools developed using
diffusion models have significantly contributed to progress in this field. Studies
on the use of these tools in architectural design processes have generally focused on
the early design stages and the production of static visuals. The literature highlights
that these tools offer an innovative solution by enabling designers to concretize their
ideas and accelerate design processes. However, preparing text inputs for effective

use of these tools emerges as a significant challenge for users.

This thesis examines the use of visual generative Al tools in early architectural
design processes. Various experiments were conducted using visual generative
Al tools within the scope of a specific concept project. Text inputs describing
the project were prepared, and the impact of modifications to these inputs on the
visual outputs was analyzed. In this context, the relationship between the generated
visuals and the text inputs used was explored. The findings reveal the potential
and limitations of visual generative Al tools in architectural design processes,
emphasizing the critical role of clarity and accuracy in user inputs for the success

of outputs.
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The research findings indicate areas requiring improvement for the integration of
visual generative Al tools into architectural design processes. While these tools
significantly contribute to materializing designers’ early-stage ideas, advancements
in user interaction and ease of use are needed. Future studies involving larger
datasets, diversified material experiments, and user experience analyses are
expected to enable these technologies to be utilized more broadly and effectively
in architectural practice. This thesis underscores the potential of visual generative
Al tools as innovative instruments in architecture and serves as a foundation for

future research aimed at enhancing their contributions to the discipline.

Keywords: Image genereative artificial intelligence, early architectural design,

design development.

YILDIZ TECHNICAL UNIVERSITY
GRADUATE SCHOOL OF SCIENCE AND ENGINEERING
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1

GIRIS

Mimari tasarim siiregleri, ¢ok boyutlu ve karmasik bir yapiya sahiptir. Hem
tasarim siireci hem de mimari iirlinlerin iiretimi uzun ve maliyetlidir. Tasarlanan
yapilarin insa edilmesinden Once, tasarim fikrinin detayl bir sekilde gelistirilmesi
gerekmektedir. Tasarimcilarin projeye dair ilk kavramsal diisiincelerini gelistirdigi
asama erken tasarim siirecidir. Mimari tasarimin erken asamasi, tasarimin
temellerinin atildig1 ve fikirlerin sekillendigi kritik bir siirectir  Bu asama
genellikle, tasarimcilarin problem ¢dzme becerilerini kullanarak farkli alternatifleri
degerlendirdigi ve nihai ¢oziim i¢in gerekli temelleri atti§1 dongiisel bir yapiya
sahiptir. Bir formun hafizada yeniden temsil edilmesi ve tasarlanan yapinin
olusmasi i¢in diisiincenin somutlagtirilmas1 gerektigi vurgulanmaktadir (Canbay
Tiirky1lmaz, 2010). Bu somutlagma, temsiller aracilifiyla gerceklestirilir. Temsil,
tasarim siirecinde soyut fikirlerin gorsel veya fiziksel bi¢cimlere doniistiiriilmesi
stirecidir. Tasarimcilar, kullandiklar1 gorsellerle kavramlarini daha anlasilir hale
getirir ve bu sayede tasarim siirecini yonlendiren gorsel referanslar olustururlar.
Bu gorseller, yalnizca ilham almak ic¢in degil, ayn1 zamanda tasarimin temellerini

olusturmak i¢in de kritik bir rol oynamaktadir.

Son yillarda iiretken yapay zeka uygulamalarinda artis ve yayginlagsma
gozlemlenmistir. Uretken yapay zeka, yeni ve orijinal igerikler iireten yapay zeka
modelleri olarak tanimlanir. Metin, gorsel, video veya ses gibi cesitli tiirlerde
ciktilar verebilirler. Metinler iizerinde calisgan modellere 6rnek olarak Google
Gemini, Meta LLaMA, Microsoft Copilot ve OpenAl ChatGPT; gorseller iizerinde
caligan modellere ise Midjourney, OpenAl DALL-E ve Stable Diffusion verilebilir
(Stryker & Scapicchio, 2024).

Mimarlik literatiiriinde, gorsel tiretken yapay zeka araclarinin erken mimari tasarim
stirecinde gorsel referanslar olusturma amaciyla kullanilmasina yonelik cesitli
caligmalar yapilmistir. Bu caligmalar, tasarimcilarin konseptlerini gelistirirken bu
araclar1 nasil etkili bir sekilde kullanabileceklerini incelemektedir. Ozellikle, gorsel

tiretken yapay zeka uygulamalarinin tasarim siire¢lerinde fikirlerin somutlagsmasina



ve yaratict siireclerin hizlandirilmasia katkida bulunabilecegi diistiniilmektedir.
Bu baglamda, gorsel iiretken yapay zeka araglart sayesinde cesitli tasarim fikirleri
somut hale getirilebilir ve tasarim siirecindeki sorunlara daha hizli cevap ve
coziimler bulunabilir. Aynmi zamanda Salta, Katsaros (2024)’in belirttigi gibi,
bu araglarin kullanilmasi mimarlik is akisinda bir degisim yaratmaktadir. Bu
sayede tasarimcilar, ilk fikirlerinin olusumundan itibaren fikirlerini gorsellestirmeye
baglayabilirler. ~ Ancak bazi aragtirmacilar, yeni yeni hayatimiza giren bu
araclar1 kullanirken metin girdilerinin olusturulmasinin tasarimcilar i¢in bir engel
olusturduguna dikkat cekmektedir (Albaghajati et al., |2023; Enjellina et al.,
2023). Buna binaen bu tez ile birlikte, bu araclarin erken mimari tasarim
stirecindeki kullanimlarinda nasil sonuclar verdigi ve kullanicilarin girdilerini ne
olciide anladiklar1 degerlendirilmistir. Onceden ¢alisilmis bir konsept proje drnek
olarak alinmis ve yapay zeka araglar1 bu tasarim fikirleri tizerinden kullanilarak
gorseller iiretilmistir. Bu gorseller, metin komutlar ile kiyaslanarak her bir komutun
ciktilara ne Ol¢iide yansidigi puanlandirilmigtir. Bu deg8erlendirme, bu araglarin

kullanimina y6nelik bazi fikirlerin elde edilmesini amaclamaktadir.

1.1 Tezin Amaci

Tang et al. (2024)), yapay zeka araglarimin tasarim siireglerine ¢ok yonlii bir katki
saglayabilecegini ve farkli perspektifler ile yenilik¢i yaklagimlarin entegrasyonunu
miimkiin kilabilecegini 6ne siirmektedir. Bununla birlikte, ayn1 ¢alismada Tang
et al. (2024), mimarlik alanindaki profesyonel ve amator kullanicilarin, diger
disiplinlere kiyasla gorsel iiretken yapay zeka araclarindan daha az faydalandigini
gozlemlemistir. ~ Yapay zeka uygulamalarini siireclerine daha etkin sekilde
entegre edebilen sektorler oldugu diisiiniildiigiinde, mimarlik alanindaki kullanimin
gelistirilmeye acik oldufu sonucu cikarilabilir.  Bu baglamda, yapay zeka
araclarinin mimarlik alanindaki kullaniminin artirilmasinin, tasarimcilarin lehine
olacag1 ve tasarim siireclerini iyilestirebilecegi sOylenebilir. ~ Albaghajati et
al. (2023) caligmasinda, kullanicilarin yapay zeka uygulamalariyla etkilesimde
yasadiklar1 zorluklar nedeniyle bekledikleri sonuclart alamadiklar1 ve bu durumun
yapay zeka araclarina karst memnuniyetsizlik yarattigi belirtilmistir. Bu nedenle,
tasarimcilarin istedikleri ¢iktilara ulasabilmesi, hem tasarimin gelistirilmesi hem de

tasarim siirecin hizlandirilmasi agisindan 6nemli goriilmektedir.

Yapay zeka araclariyla daha etkili bir etkilesim kurabilmek ve bu teknolojilerin
sundugu potansiyelden en iist diizeyde faydalanabilmek icin, kullanicilarin
bu araclara verdikleri girdileri dogru bir sekilde olusturabilmeleri ve

yonlendirebilmeleri gerekmektedir. Kullanicilarin yasadigi yapay zeka araclarinin



diline olan adaptasyon zorlugu da diisiiniildii§iinde bu onemli hale gelmektedir.
Literatiirde de aktarildig1 sekilde erken tasarim siireci ele alinmistir.  Bu
baglamda, belirli bir konsept proje iizerinden, bu projeyi aciklayici metin girdileri
olusturulacak ve bu metinlerde yapilacak degisikliklerin ¢iktilar tizerindeki etkisi
analiz edilecektir. Bu calismanin amaci, yapay zeka araclarinin erken mimarlik
tasarim siireclerinde nasil kullanilabilecegini, girdilerde yapilan degisikliklerin
ciktilara nasil yansidigini ve nihai tasarim {riinlerinin bu araglar yardimiyla
nasil gelistirilebilecegini incelemektir. Bu siirecte, metin girdilerinin kalite ve
dogrulugu, elde edilen sonuglarin basarisinda kritik bir rol oynamaktadir. Bu
nedenle, farkli girdilerin ve komutlarin iirettigi sonuclar dikkatle incelenecek ve bu
sirecte elde edilen bulgular yapay zeka araglarinin daha verimli kullanimina dair

onemli ipuglar1 sunacaktir.

1.2 Yontem

Bu tez, mimari bir kullanim baglaminda gorsel iiretim yapan yapay zeka
araclarimi incelemeyi amaglamaktadir. Bu dogrultuda, mimarlik ve yapay zeka
alanindaki literatiir taranmig, bu iki disiplinin kesisiminde yapilan calismalar
analiz edilmigstir.  Yapilan literatiir taramas1 sonucunda yapay zeka araglarinin
sabit gorseller lizerinden erken mimari tasarim siirecini destekleyici pozisyonda
oldugu goriilmiistiir. Elde edilen bilgiler 1518inda, gorsel iiretken yapay zeka
araglarinin erken mimari tasarim siirecine etkilerini degerlendirmek amaciyla cesitli
denemeler gerceklestirilmistir. Caligmalar, 6nceden yapilmig bir lisans 6grenci
projesi olan belirli bir konsept proje iizerinden yiiriitiilmiistiir. Bu projeye ait metin

tanimlamalar1 hazirlanarak caligmalarda kullanilmistir.

Yiiriitiilen ¢aligmalarin ilk agsamasi, cesitli gorsel iiretken yapay zeka araglarinin
genel islevselligine yonelik bir 6n incelemeyi icermektedir. Bu asamada, secilen
uygulamalar sabit bir komut kullanilarak test edilmistir. Uygulamalar arasi
parametre ve Ozellik farkliliklarina odaklanilmaksizin, ayn1 komut ile calistirilan

araclarin genel kullanim 6zellikleri degerlendirilmigtir.

Ikinci asamada ise Midjourney uygulamasi iizerinde girdiler ve ¢iktilar arasindaki
iligki incelenmistir. Bu calismada parametreler sabit tutulmus, ancak metin
komutlan farklilagtirilarak girdilerin ¢iktilara etkisi analiz edilmistir. Bu siirecte
komutlar, terimlere ayrilarak her bir terimin cikti gorselleri tizerinden "var/yok"
durumu degerlendirilmistir. Ciktilarda yer alan terimlere 1, yer almayanlara O puan
verilerek sonuglar analiz edilmistir. Her iiretimde 10 gorsel iiretilerek her bir terim

icin toplam puanlar elde edilmistir. Toplam puanlarda yiizdesel ifade birbirleriyle



kiyaslanmistir. Boylece, yapilan denemeler dogrultusunda girdilerin birbirine ve

sonuglara olan etkisi ortaya konulmustur.

Bu calismada elde edilen bulgular, giincel literatiirde mimari erken tasarim agsamasi
acisindan ongoriilen yaklagimlar cercevesinde ele alinmistir. Bu tezin ¢iktilari,
sonraki caligsmalar icin bir baslangic olarak degerlendirilerek burada yapilan
cikarimlar dogrultusunda yontem ve kapsam genisletilerek daha derinlemesine
calismalar kurgulanabilir. Bu tezin yonteminin is akist Sekil [[.T[de verilmistir.

Gorsel tiretim siirecinin ig akist da Sekil [I.2]de detaylandirilmigtir.

Literatiir Taramasi Gorsel tiretken yapay zeka araglannin
mimarliktaki kullanmm
Konsept tasanm i
Tasanum siireci —‘ Tez odagimn belirlenmesi I

Erken mimari tasanm siirecinde gérsel ratken

g
b

Gérsel firstien yapay yapay zeka uygulamalannda sirdi-gik: iliskisinin
zala degerlendirilmesi

Gorsel firetean arsglar

Gorsel tretken yapay zeka araglannimn
¢aliyma yonteminin incelenmesi

B arsglann galima
yéntemlen

[ Gorsel iiretim cahsmalar J

Kullamilacak araglar
hakkinda bilgi edinilmesi

Kullanilacak araglarm

Utetilen gorseller belirlenmesi

Degerlendirme tablolarmnin
olusturulmast

l Sonu¢ ve Degerlendirme l

Sekil 1.1 Tez akis semasi



j Ormek Proje konseptine uygun

'[ referans projelerin belirlenmesi

Gorsel Uretken Yapay
Zeka Araglan

On Calisma

Gorsel Uretken Yapay Zeka Araclannm
Ozelliklerinin Degerlendirilmesi

Negatif Girdiler

v h 4

Gérsel Uretken Yapay Zeka

Araglaninin Belirlenmesi girdilerin belirlenmesi

{ Referans tammlar fizerinden yeni y

» Midjourney
+ Stable Diffusion

-

Her denemede
uretilen 10 gorsel

Ana Calisma

Girdilerin gegitlendirilmesi ’

el . Batlam, konsept ve tasanm taumlan
. Form taumlan

- MNalzeme tammlan

 Gorsel girdiler

l Metin girdilerinin terimlere aynlmasy J

4){ Sonug tablolart ve puanlandirma }17

Elde edilen puanlar izerinden
degerlendirme

Sekil 1.2 Gorsel tiretimler akig semast

1.3 Kisitlamalar ve Kapsam

Giincel calismalar, gorsel iiretken yapay zeka araclarinin mimarlikta erken tasarim
asamasinda fikir gelistirme ve gorsellestirme amacli kullanimimi 6nermektedir.
Bu calismalar genellikle sabit gorsellerin iiretilmesi iizerine yogunlagmistir. Bu
baglamda, bu tezde de sabit gorsellerin iiretimine ve erken mimari tasarim
stireclerine odaklanilmigtir. Gorsel iiretimler, girig boliimiinde belirtildigi iizere,
onceden caligilmis bir projenin konsepti temel alinarak gerceklestirilmistir. Mevcut

bir konsept proje iizerinden ilerlenmesi, siire¢lerin hizlandirilmasina olanak

saglamistir. Bu proje, IBelirlenen Araclarla Gorsel Uretme| basligi altinda
detayl sekilde aciklanmigtir. Kullanilan yapay zeka araglari ise |G6rsel Uretken|

[Yapay Zeka Uygulamalari{baglifinda belirtilmigtir. Bu araclarin farkli parametreleri
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bulunmas1 nedeniyle, girdiler ve parametreler olabildigince sabit tutulmus ve

boylece ciktilara etkiyen tek de8iskenin yapay zeka modeli olmasi hedeflenmistir.

Calismada kullanilan uygulamalarm bir kismi yalmzca Ingilizce dilinde
caligmaktadir. Dall-E ve Gemini gibi dogal dil isleme modellerine dayali araclar
farkli dilleri anlayabilme kapasitesine sahip olsa da, tiim iretimlerde tutarliligi

saglamak amaciyla belirlenen komutlarin Ingilizce versiyonlari tercih edilmistir.

Bu tez kapsaminda yapilan calismalar, gorsel iiretken yapay zeka araglarinin
calisma mantigini anlamak acgisindan 6nemli bir temel sunmaktadir. Buradan
elde edilen cikarimlar, yontem baghiginda aciklandig1 sekilde komutlar ve ¢iktilar
arasindaki iligkiyi degerlendirmek amaciyla kullanilmaktadir. Bu tezde ulasilan
bulgularin, gelecekte yapilacak calismalarla desteklenerek daha da gelistirilmesi

planlanmaktadar.



2

GORSEL URETKEN YAPAY ZEKA
UYGULAMALARININ MIMARLIKTAKI
KULLANIMI

Tasarim, c¢esitli kaynaklardan elde edilen verilerin degerlendirildigi ve bu veriler
1s181nda tasarim problemlerine ¢oziimler aranan bir siirectir. Canbay Tiirkyilmaz
(2010) giintimiizde bu veri toplama ve problem cozme dongiisiiniin etkisiyle
tasarim siireclerinin yalnizca sezgilere dayali olarak gerceklestirilemeyecegini
belirtmektedir. Bu asamay1 erken tasarim evresi olarak tanimlamakta; tasarimin
ilk kararlarinin alindigi, farkli tasarim alternatiflerinin degerlendirildigi ve
nihai ¢oziime ulagmak i¢in ilk adimlarin atildigi dongiisel bir siire¢ olarak

nitelendirmektedir.

Tasarim siirecinde Uretilen tasarim fikirlerinin gercekle baglantis1 temsiller
tizerinden kurulur ve temsil yoluyla bilgi aktarimi onemli bir rol oynamaktadir.
Diisiince halindeki bir formun veya konseptin somutlastirilmasinda bu temsil
yollarina bagvurulur. Boylece, erken tasarim siirecinde temsillerden faydalanarak

soyut fikirler gorsellerle somut hale getirilir (Canbay Tiirkyilmaz, 2010).

Erken tasarim evresinde alinan ilk kararlar, farkli disiplinlerden gelen verilerin
degerlendirilmesiyle sekillenirken tasarim ekipleri bu siireci daha verimli hale
getirmek icin yeni teknolojilerden faydalanmaktadir.  Giinlimiizde, gelisen
yapay zeka araclarinin sundugu olanaklar, bu asamadaki siirecleri hizlandirma
ve cesitli tasarim alternatifleri sunma potansiyeline sahiptir. Bu dogrultuda,
bircok arastirmaci tasarim siireclerinde yapay zekadan faydalanilabilecegini ifade
etmektedir. Gorsel iiretken yapay zeka araglarinin, tasarimcilara erken tasarim

siireclerinde yardimci olabilecegi diisiiniilmektedir.

Cesitli calismalar tasarim ekiplerinin {iretim yontemlerinde yapay zekadan
faydalanmalariyla daha iiretken hale gelebileceklerini sdylemektedir (Koch, 2017
McComb et al., 2023). Ranscombe et al. (2024), bu durumu ekiplerin tasarim



alternatiflerini iiretmek yerine bu iiretimi yapay zeka araciligiyla yapmalarina
baglamaktadir. Tasarim fikirlerinin iiretilmesinden elde ettikleri zamani ise yapay

zeka tarafindan iiretilen alternatiflerin secimine kullanacaklarini ifade etmistir.

Yapay zeka ile iiretilen gorsellerin fikir olusturma ve tasarim gelistirme acisindan
kullanilabilecegini ifade eden bir¢cok calisma sunulmustur. Ancak Frazer’in ifade
ettigi sekilde yapay zeka araciligiyla iiretilen gorseller aslinda sadece gorsel 6geler
saglarlar (Digital FUTURES, 2022). Bu durumda her projenin konumu, cevresel
faktorleri, islevi ve kullanici profili gibi girdilerinin analizine bir katki sunmalari
zordur. Yine de bu araclarin sundugu imkanlar iizerinden c¢esitli denemeler
yapmak miimkiindiir. Bir gorsel ortaminda goriilebilen ve algilanabilen formlar
ve malzemeler gibi alanlarda iizerine yapilacak cesitlendirmeler tasarimciya farkli
bakis acilar1 kazandirabilir. Bu a¢idan Wynn, Eckert (2016) tarafindan bahsedilen
iterasyon kavramina benzetilebilir. Bu caligmada iterasyonlarin, tasarimin igine
yerlesmis bir parcasini oldugu ifade edilmektedir. Tasarim fikir ve konseptlerinin
tekrarli bir diisinme ve degerlendirme siirecine tabi tutularak son tasarima
ulagilabilecegini ifade etmislerdir. Salta, Katsaros (2024) ise yapay zeka ile gorsel
tiretmenin sundugu hiz sayesinde mimari tasarim siirecine dahil edilebilecegini
onermektedir. Bu sayede mimarlar, cesitli konseptler ve formlar iizerinde denemeler

yaparak kendi tasarimlarini olgunlastirabileceklerdir.

Albaghajati et al. (2023)), yapay zeka araciligiyla iiretilmis gorsellerin tasarima yon
verecek ve farkli tasarim yaklagimlarini kesfetmeye yarayacak ilham kaynaklar
olarak kullanilabilecegini ifade etmistir. Ek olarak malzeme, doku, desen ve
renk paletlerini de tanimaya olanak tamdigim ve tasarim ilerledik¢e tasarim
fikirlerinin temsili olan panolar olusturulmasini sagladigimi aktarmustir. Fakat
yapilan anketle bu makinelerle olan iletisimin zorluklarina deginmistir. Kullanicilar
kaliteli ¢iktilara ulagmak icin kullanilmasi gereken komutlarin olusturulmasinda
zorluklar yasadiklarini ve buna bagli olarak ¢iktilardan memnun olmadiklarini ifade
etmistir (Albaghajati et al., 2023)). Benzer sekilde bu problem bagka arastirmacilar
tarafindan da dile getirilmistir (Cheung & Dall’Asta, 2023; Enjellina et al.,
2023). Cheung, Dall’ Asta (2023) bu problemin araglarin mimarliktan ziyade genel

kullanim amaciyla iiretilmesine baglamaktadir.

Albaghajati et al. (2023) gorsel tiretken yapay zeka araglarina yonelik bir GZFT
analizi yaparak bu teknolojinin mimarlik gibi yaratici disiplinlerdeki etkisini ve
sinirlamalarini ortaya koymaya ¢alismistir. Giiclii yonler arasinda, fikirlerin hizli
bir sekilde temsil edilmesiyle ekip iiyeleri arasindaki iletisimin giiclendigi ve
kavramsal iiretim siirecinin desteklendigi vurgulanmustir. Ayrica, bu araclarin

stireci hizlandirarak verimliligi artirma potansiyeline sahip oldugu ifade edilmistir.



Bununla birlikte, mimari unsurlarin aktarimi konusunda eksiklikler bulunmakta
olup, kullanicilarin gorsel liretim siirecine miidahale edememesi ya da siireg
tizerinde yeterli gozlem yapamamasinin onemli bir kisit oldugu belirtilmistir. Bu
teknolojinin mevcut araglarla entegre edilebilirligi ve kullaniminin yayginlagsma
potansiyeli ise bir firsat olarak degerlendirilmistir. Ancak, tasarimdaki insan
dokunusunun kaybolmasi ve iiretilen gorsellerin fikri miilkiyet haklar ile ilgili

dogabilecek sorunlar, tehdit olarak dile getirilmistir.

Cheung, Dall’Asta (2023)), mimari tasarimin farkli asamalarinda kullanilabilecek
yapay zeka araglarinin oOzelliklerine yonelik kapsamli bir tablo sunmaktadir.

Tablo [2.1de goriilebilecegi iizere, her asamanin kendine o6zgii ihtiyaglarini

karsilayacak araclarin sundugu ozellikleri ayrintili olarak belirtmektedir. Ilk
tasarim asamalarinda, yapay zekanin sagladigi araglarin 6zellikle tasarim fikrinin
ve cesitli tasarim varyasyonlarinin iiretilmesine odaklandig1 goriilmektedir. Bu

araglar, tasarimcilara, cesitli tasarim alternatiflerini hizla gelistirebilme olanagi
sunar. Tasarim gelistirme asamasinda ise, Ozellikle gorseller lizerinde detayli
ince ayar yapabilen araglar 6n plana ¢ikmaktadir. Bu araclar, gorsellerde kismi
silme ve diizenleme, genisletme ve birlestirme gibi Ozellikler sunarak, gorsel
unsurlarin daha rafine bir hale getirilmesine olanak saglar. Son tasarim asamasina
gelindiginde, araclarin odak noktasi, sunum ve final c¢iktilarinin hazirlanmasidir.
Bu asamada tasarimcilara, gorseller lizerinde kenar algilama gibi ileri diizey
algoritmalar sunarak son diizenlemeleri yapmalarinda yardimci olacak araglarin
kullanim1 6nem kazanmaktadir. Bu degerlendirmeler 1s1§inda, mimari tasarim
stirecinde kullanilacak yapay zeka araclarinin, her asamanin gereksinimlerine
uygun Ozellikler sunmasi beklenmektedir. Cheung’un 6nerdigi bu siniflandirma,
tasarim siirecinin her asamasinda yapay zekanin sagladigi araclarin iglevsel roliinti

ortaya koymakta ve tasarimcilara yol gosterici bir ¢cer¢eve sunmaktadir.

Tablo 2.1 Gorsel iiretken yapay zeka araclarinin proje asamalarina gore ozellikleri
(Cheung & Dall’ Asta, [2023)

T listi
Erken Tasarim Tasarim Gelistirme as:frm-l Gelistirme
(Ileri Asama)
Ana Varyasyonlar Gorsellerin ince ayarlari Sunum igin
Odak ryasy Y ¢
Varyasyon derecesini kontrol Genislet.m?, b}rle§tirme, erjﬂg Paha .yﬁksek gérselu kalite.
Uygun .- .- ve kismi iiretim islevleri gibifiiretebilen araglar; Gorselleri
etmek i¢in ayarlanabilir para-| |~ e . . .. .
Araclar . diizenleme 6zelliklerine sahip|daha iyi anlayabilen araglar
metrelere sahip araglar i
araglar (or. kenar algilama)

Sekil 2.1, mimarlik alanindaki profesyonel ve amatdr kullanicilarin, diger

disiplinlere kiyasla gorsel iiretken yapay zeka araclarindan daha az faydalandigini



gostermektedir (Tang et al, . Ornegin, grafik tasarimda profesyonel
kullanicilarin yarisi yapay zeka araclarini kullanirken, bu oran mimarlikta yalnizca
yiizde 12°dir. Bu oranin diisiik olmasi, 6nceki ¢alismalarda belirtilen, kullanicilarin
karsilagti@1 zorluklarla iliskilendirilebilir. ~ Dolayisiyla, kullanicilarin  gorsel
tiretken yapay zeka araclariyla olan etkilesimlerinin incelenmesiyle bu sorunlarin

azaltilabilecegi ve araglarin mimarlik alanindaki kullaniminin artirilabilecegi

diisiiniilmektedir.
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Sekil 2.1 Gorsel iiretken yapay zeka araclarinin farkl disiplinlerdeki kullanim

oranlar1 (Tang et al., 2024)
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Dortheimer et al. (2023), mimarlik 68rencileriyle tasarim siirecinde gorsel iiretken
yapay zeka araglarin1 kullandiklar bir test yapmiglardir. Bu test sonucu yaptiklari
anketle bu araclarin mimarliktaki kullanimina yonelik birtakim c¢ikarimlari
olmustur. Oncelikle mimarlara, tasarim alternatifleri olusturma konusunda yardimci
olabildiklerinden bahsetmis ve bu alternatiflerin miisterilere sunulmasinda da bu
araclardan faydalanilabilecegini 6nermislerdir. Ayrica, mimarlarin grafik olusturma
ve sunma becerilerine sahip olmadan da gorsel anlatimlar1 kullanmalarinin 6niinii
acabilecegini soylemislerdir. Grafik becerilere olan ihtiyacin azalmasi, tasarim ig
akisinda yasanabilecek degisimler yoniinden de ele alinabilir. Bunu anlayabilmek
amaciyla ilk olarak Canbay Tiirky1lmaz (2010) tarafindan aktarilan bazi geleneksel
is akig1 tammlarini incelemek gerekmektedir. Ornegin, Goel tarafindan ifade edilen
tasarim is akisina bakildiginda lineer bir akis goriinmektedir (Canbay Tiirkyilmaz,
2010). Buna gore problem sekillendirildikten sonra On tasarim asamasina
gecilir ve bu tasarim gelistirilip detaylandirilarak siire¢ sonlandirilir. Fakat bu
akis igerisinde herhangi bir asamada doniitler gozlemlenememektedir. Ozellikle
gorseller araciligiyla tasarim siirecine bir katki 6nerisi yoktur. Canbay Tiirkyilmaz
(2010) tarafindan aktarilan diger bir is akis semasi ise Roozenberg ve Eekels
tarafindan gelistirilmistir. Bu akisa gore yine lineer bir akis icerisinde problemler,
islevler ve beklentilerin analiz ve sentezi yapilir ve erken tasarim evresine
ulagilir. Bu asamadan sonra ise simiilasyon asamasi gelmektedir. Yani iiretilen
fikirlerin somutlastirilabilecegi bu evre erken tasarimdan sonra gelmektedir. Yani
fikirlerin somutlastirildigi simiilasyon agsamasinin yine erken tasarim asamalarina
katki saglamadigim1 gostermektedir. Salta, Katsaros (2024)’de ise yapay zeka
caligmalar1 sonrasinda mimari tasarim is akislarinda nasil bir degisim olabilecegi
ifade edilmistir. Sekil 2.2]de goriilen bu is akisina gore normal siireglerde gorsel
anlatimlar en son agsamada iiretilirken yapay zeka araglariyla birlikte tasarim
fikirlerinin olusturuldugu asamadan sonra tasarim siirecine dahil edilebilmektedir.
Bu sayede kullanicilar fikirlerine yonelik bir¢ok gorseli tasarim siirecinin bagindan
itibaren olusturabilir hale gelebilmektedir. Bu da eldeki fikirlerin erken tasarim

asamalarindan baglayarak gorsel ortamlara aktarilmasi anlamina gelmektedir.
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Sekil 2.2 Yapay zeka kullanimiyla mimari tasarim siirecinin degisimi (Salta &
Katsaros, 2024)

Gorsel iiretken yapay zeka araglarinda metin komutlarinin olusturulmasi iizerine
cesitli galismalar yiiriitilmiistiir. Dortheimer et al. (2023) 3 kategori altinda
toplamayr Onermistir: nesne tamimlari, ¢evre tamimlart ve gorsel oOzellikler.
Yapilacak caligmalar i¢in belirlenen girdiler de bu yaklasimla ele alinmigtir. Nesne
tanimlar1 bina sayisi, formlari, malzemeleri gibi bilgileri icermektedir. Cevre
tanimlarinda ¢evre yapisi, yol, meydan gibi ¢evresel elemanlar1 kapsamaktadir.
Gorsel ozelliklerde ise iiretilecek gorseli destekleyen her bir komuttur. Ornegin,
mimari gorsellestirme veya yiiksek ¢oziiniirliik gibi kelimelerle gorsel ozellikler

tizerine tanimlamalar yapilir.

Yukarida da deginildigi iizere literatiirde bir¢cok calisma gorsel iiretken yapay zeka
araclarinin erken tasarim asamalarinda kullanilabilecegini belirtmektedir. Bununla
birlikte bircok arastirmada ve arastirmalarda yer alan kullanict yorumlarinda
komut olusturmanin zorluklarindan bahsedilmistir. Yapilan ¢aligsmalarda kullanilan
komutlar, diger caligmalarin 6nerdigi sekilde kategorilendirilerek olusturulmusgtur.
Bu komutlarda cesitli degisiklikler yapilarak gorsel iiretken yapay zeka araglarinin
cesitli komutlara kargi nasil bir tepki verdigi sorgulanmis ve bu tez ile bir cevap

aranacaktir.
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3

GORSEL URETKEN YAPAY ZEKA MODELLERI

Ik olarak McCarthy tarafindan adi konulan yapay zeka calismalarinin temelleri
1950’lere kadar uzanmaktadir (CHM, 2024; Tableau, n.d.). Samuel (1959) and
Turing (1950)’in calismalariyla bilgisayar ve makine zekas: tizerine ilk adimlar
atilmistir (Tableau, n.d.). Yapay zeka, davraniglarin hesaplamali olarak anlasilmasi
ve bu dogrultuda zeki makinelerin iiretilmesiyle ilgilenen bir bilim ve miihendislik
dahdir (Kayid, 2020; Russell et al., 2010). Makine 68renmesi, dogal dil isleme,
uzman sistemler, konusma tanima, bilgisayarla gorii, planlama, robotik gibi alt
dallar1 bulunmaktadir (Kayid, 2020). Bu tez kapsaminda irdelenen gorsel iiretken
araglar ise makine 6grenmesinin altinda yer alan caligmalardir. Makine 68renmesi,
egitildikleri verilerden Ogrenerek ve bu O6grenme iizerinden cikarimlar yaparak
yeni veri Ornekleri iiretebilen algoritmalardir (Mitchell, 1997). Bu c¢alismalarin
sonucunda giiniimiizde, gorsel iireten bircok yapay zeka araci iiretilmis ve bir kismi

da kullanima sunulmustur.

3.1 Géorsel Uretme Icin Cekismeli Uretici Ag Kullanilmasi

Gorsel iiretken yapay zeka araclarinda ilk olarak Cekismeli Uretken Aglarin (Gen-
erative Adversarial Networks, GAN) kullanildig1 goriilir.  Goodfellow et al.
(2014) tarafindan calisilan GAN’lar, bir cesit iiretken makine 6grenmesi modelidir.
GAN’lar, gercekei goriintiiler, sesler veya metinler gibi yeni veri ornekleri iiretmek
icin kullanilabilir. Igerisinde iiretici model ve ayirt edici model olmak iizere 2 farkli
model bulunur. Bu iki model birbiri ile yarigtirilir ve ince ayarlamalar yapilarak
daha iyi hale getirilmeye calisilir. Sekil [3.1]de goriinebilecegi tizere, iiretken kisma
beslenen rastgele bir giiriiltii iizerinden yeni 6rnekler iiretilir. Uretilen 6rnekler,
gercek ornekler barindiran bir veri seti ile birlikte ayirt edici modele girdi olarak
verilir. Ayirt edici model sentezlenmis 6rnekleri gerceklerinden ayirt edemezse ayirt
edebilecek sekilde yeniden ayarlanir. Eger iiretilmis 6rnekler gerceklerden ayirt
edilebiliyorsa bu sefer de iiretici model yeniden ayarlanir. Bu iki model arasindaki

ayarlamalar ile elde edilen ¢iktilarin iyilestirilmesi saglanmaktadir.
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Sekil 3.1 Cekismeli Uretken Aglarin akis semasi (Li et al., 2021)

GAN kullanarak gorsel tireten araclar:

StackGAN (H. Zhang et al., 2016))

CycleGAN (Zhu et al., 2017)

AttnGAN (Xu et al.,|2017)

BigGAN (Brock et al., 2018)

StyleGAN (Karras et al.,|2018)

GauGAN (Park et al., 2019)

Yukarida listelendigi tizere, GAN kullanan bir¢ok gorsel iireten ara¢ bulunsa da
bunlarin higbiri ticari bir uygulamaya doniisememis, giiniimiizde kullandigimiz
uygulamalarin altyapisini olusturamamistir. Bunun en 6nemli sebebi giiniimiizde
yayinim modellerinin daha iistiin kabul edilmesidir. Dhariwal, Nichol (202 1)) bir¢cok
GAN ile gorsel iiretme altyapisini inceledikleri calismalarinda en kaliteli gorsellerin
yayimnim modelleri tarafindan iiretildigini aktarmiglardir. Bu soylemlerini, yapay
zeka kullanilarak iiretilmis gorsellerin kalitesini 6l¢en Fréchet baslangic mesafesi
(Fréchet Inception Distance, FID) ile sayisal olarak aktarmiglardir (Heusel et al.,
2017). Ornegin, 25 adimli bir model egitme siireci uyguladiklarinda yaymim
modeli tarafindan iiretilen gorsellerin, BigGAN-deep ile iiretilen gorsellerden daha
kaliteli oldugu sonucuna ulagsmiglardir. Kosullandirilmali iiretim siireclerinde ise
yayimnim modelleri tarafindan tiretilen gorsellerin FID skoru daha yiiksek olmustur.
Bu sonuglar, yayinim modellerini GAN algoritmalariyla ¢alisan modellerin 6niine
koymaktadir. Bunlara ek olarak Dall-E, Firefly, Gemini Midjourney ve Stable
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Diffusion gibi son kullaniciya sunulan yaymim modelleri iizerinde ¢aligan araclar
varken GAN tabanl bir iiriin yoktur. Sonug olarak, giiniimiizde yapay zeka ile

gorsel iiretme araglart yayinim modelleri ile yapilmaktadir.

3.2 Yaymmm Modelleri

Gorsel iiretme amaciyla giincel olarak kullanilan yontemler yayinim modelleridir.
Bu modeller, eslestirilmis gorsel ve metin verisinin ileri yaymim isleminden
gecirilmesi ile olusturulur. Elde edilen model kullanilarak metin gibi kosullandirma
parametrelerinin eklenmesiyle ters yaymnim siirecini uygular ve bir gorsel ¢iktisi

olusturulur (Rombach et al., 2021). Bu siirecin detaylar1 asagida incelenmistir.

3.2.1 Cahsma Yontemi

Makine 6grenmesi uygulamalarinda feature extraction, 6znitelik edinme, denilen
bir asama bulunur. Bu asama ile veri kiimesinde bulunan her bir girdinin
digerlerinden neden benzersiz ve farkli oldugunu gosteren 6zellikler tespit edilir.
Amagc veri boyutunu, verinin 6ziinii kaybetmeden diisiirmektir. Bu sayede girdinin
onemli ve gerekli kismi korunur. OpenAl tarafindan gelistirilen Dall-E ve Google
tarafindan gelistirilen Imagen yaymim modelleri, egitme ve iiretme siireclerini
piksel uzayinda gerceklestirir (Ramesh et al., 2021; Saharia et al., [2022). Her
iki model de 512x512 veya 1024x1024 piksel boyutlarinda ciktilar verse de
calisma siirecinde 64x64 veya 256x256 piksel boyutlarinda ¢alisirlar. Bu c¢ikti
coziiniirliiklerinin boyutlarinin biiytikliigiiyle ilgilidir. CompVis ekibi tarafindan
geligtirilen gizli yayinim modellerinde (latent diffusion models, LDM) ise girdi
verisi gizli temsil uzayina (latent space) aktarilir (Rombach et al., 2021). Bu
temsil uzayi, girdi verilerinin diisiik boyutlu olarak temsil edildigi bir veri uzayidir.
Girdilerin bu gekilde temsil edilmesi, 6zniteliklerinin ortaya ¢ikarilmasini sagladigi
gibi veri hakkinda heniiz fark edilmemis bilgi iligkilerini ortaya ¢ikarmaya da
hizmet eder (Liu et al.,|2019)).

Yayinmim modellerinde, gorsel verilerin ¢ok boyutlu olmasi sebebiyle temsili veri
uzaymin kullanilmigtir. Egitme ve gorsel iiretme asamalarini dogrudan piksel
uzayinda yapmak yerine gizli uzaydaki temsilleriyle yapmak, gerekli hesaplama
ihtiyacinin azaltilmasina fayda saglamistir. Bagka bir deyisle, LDM’ler daha
diisiik bir temsili uzay ile ¢alistig1 icin, hesaplama is giicii acisindan daha verimli
caligsmaktadir (Rombach et al., [2021)).
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Makine Ogrenmesi uygulamalarinda girdi verisinin gizli uzaya aktarilmasi
amactyla Degisken Otokodlayicilar (Variable Autoencoders, VAE) kullanilir. VAE,
girdi verisini kodlayici (encoder) kismi ile gizli uzaya aktarabilen ve kod ¢oziicii
(decoder) kism ile gizli uzaydan girdi uzayina aktaran iiretici modellerdir. Gorsel
ve ses gibi yiiksek boyutlu veriler lizerine egitilerek girdi verisinin gizli uzaydaki

temsilleri olusturulur (Kingma & Welling, [2019).

Sekil [3.2/de gizli yaymim modeli ile ¢alisan Stable Diffusion’a ait i akist
verilmistir. € ile gosterilen kodlayict araciligiyla kaynak olarak kullanilacak
gorseller gizli uzaya aktarilmis olur. Aym sekilde yer alan D ise kod ¢oziicii kismi
temsil eder. Yaymim modellerinde kullanilan kodlayici aym1 zamanda, metin ve
gorsel girdilerini eglestirir. Egitim setinde yer alan metin ve gorsellerin temsilleri
olusturulduktan sonra bir matris iizerinde birlestirilir. Bdylece bir metin ile gorsel

arasinda iligki kurulmus olur (Radford et al.,[2021).

Temsil uzayina aktarilan gorseller, ileri yayinim siirecinden gecirilir. Bu siirecte
gorsele, gorsel tamamen gorsel giiriiltii olana kadar adim adim Gauss giiriiltiisii
(Gaussian noise) eklenir (Saharia et al., 2021). Bu islemin sonucunda giiriiltii
tahmin modeli olusturulmusg olur. Daha sonrasinda bu model aracilifiyla gorseller

dretilecektir.

Gorsel iiretmeye devam etmeden kosullandirmalardan bahsetmek gereklidir.
Kullanicilar, iiretilen model ile verdikleri birtakim girdilere gore bir ¢ikti alirlar.
Bu girdiler, sekil [3.2]de de goriilecegi iizere metin, gorsel veya semantik haritalar
olabilir (Rombach et al., 2021). Ayrica ControlNet gibi ek araglar sayesinde
gorsel tretim siirecinin daha fazla kontrol edilmesi de saglanabilir (L. Zhang &
Agrawala, 2023). Kosullandirma girdilerine ek olarak Stable Diffusion, gorsel
tiretme siirecinde kullanilan birtakim kontrol parametreleri sunar. Bunlar asagidaki

gibidir:

* Rasgelelik Katsayis1 (Seed)
e Adim Sayis1 (Steps)

e Simiflandirici Olmadan Yo6nlendirici (Classifier-Free Guidance, CFG)
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Sekil 3.2 Gizli Yayinim Modeli ¢alisma algoritmasi: (Rombach et al., 2021)

Bu parametreler gorsel iiretim siireci i¢in Onemlidirler.  Gorsel iiretme bir
adet rastgele belirlenmis Gauss giiriiltiisii ile baglar. Bu gorsel giiriiltiiniin
olusturulmasinda seed parametresi rastgelesellik katsayis1 olarak rol oynar.
Kullanicilar her seferinde rastgele bir giiriiltii ile siireci baglatabilir ya da bu
parametreyi sabit tutarak calisabilirler. Baglangigta iiretilen giiriiltii, final ¢iktisinin
ilk halidir. Bu giiriiltii ile kosullandirma parametreleri geri yayinim siireciine dahil
edilir. Bu noktada iiretken model bir giiriiltii azaltma modeli (denoising) olarak
calisir ve gorseli baglangictaki giiriiltiiden final gorsele kadar adim adim giiriiltii
eksilterek gelistirir. Ileri yaymnim siirecindeki her adimda giiriiltii eklenmesi gibi
bu siirecte de her adimda eksiltilir. Bu siirecin ka¢ adim siirecegini ise adim sayis1
parametresi belirler. Ornegin 50 adim segildiginde 50 asamalik bir giiriiltii eksiltme
stireci uygulanir. Her adimda ne kadar giiriiltii eksiltme yapilacagini ise classifier-
free guidance (CFG) degeri belirler (Ho & Salimans, 2021). Baslangigtaki
gorsel giirtiltii, U-net akisina sokuldugunda giiriiltii eksiltme tahmin modeli ¢aligir
ve hem kosullandirilmigs hem de kosullandirilmamis 2 yeni giiriiltii olusturulur.
Bagka bir deyisle, kosullandirma girdileri dahil edilerek kosullandirilmis bir
giiriiltii olusturulurken bir de bu parametrelerin dahil edilmedigi ikinci bir giiriiltii
olusturulur. Bu iki yeni giiriiltii arasindaki fark CFG ile 6l¢eklendirilerek bir sonraki
adimda eksiltilecek giiriiltii belirlenir. Boylece aslinda kosullandirma girdilerinin
sonug gorsel iizerindeki agirligr artirilabilir ya da azaltilabilir (Alammar, 2022 Ho
et al., 2020; Rombach et al., 2021; Weng, 2021)).

Ozetle yaymmm modelleri, dnce ileri yaymnim da denilen egitim asamasinda veri
setindeki gorsellere adim adim gorsel giiriiltii eklenir. Rocca (2022) tarafindan

olusturulan Sekil te bu siire¢ goriilebilir. Ileri yaymim asamasi sonucunda
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bir giiriiltii azaltma modeli elde edilir. Elde edilen bu giiriiltii tahmin modeli geri
yayinim siirecinde kullanilarak rastgele olusturulmus bir gorsel giiriiltii, belirlenen
adim sayisina gore giiriiltiiden temizlenir. Bu sirada kosullandirma parametreleri
de siirece dahil edilerek kullanicinin girdisine uygun olan gorsel olusturulur. Rocca
(2022) tarafindan olusturulan Sekil [3.4te gorsel tiretim siireci gosterilmistir. Bu
islemler oto kodlayict kullanilarak temsil uzayinda gerceklestirilir. Cikt1 gorselleri

ise piksel uzayinda sunulur.

LA R ]

LA R ]

Sekil 3.3 Ileri yayimim siireci (Rocca, 2022)

Baslangig Tahmini Ghralid Tahmini Final Génintiisi Sonraki Asama
Tahmin modeli ile meveut Mevcut durumdan tahmini 1ki tahminin kombinasyonu ile
durumedaki ghniltinin gikrikliiniin gikanlmas: sonraki agamanin olugturulmass
tahmin
-
=
)
-
X,
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F
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Sekil 3.4 Geri yayinim siireci (Rocca, [2022)
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3.3 Gorsel Uretken Yapay Zeka Uygulamalar

Daha 6nce bahsedildigi iizere, giiniimiizde yayinim modellerini kullanarak gorsel
ireten bircok ara¢ kullanima sunulmustur. Bunlart mimari kullanim bakimindan
ayirmak miimkiindiir. Genel amacli araglar Tablo [3.1fde, mimari gorsellestirme
amagcl araglar ise Tablo [3.2]de gosterilmisti. Mimari gorsellestirmeye yonelik
tiretilen araglar bu alana gore 6zellesmis hizmetler sunmaktadirlar. Genel amach
araglar ise sadece mimari metinleri degil, her tiirli gorseli liretecek sekilde

kullanima sunulmustur.

3.3.1 Adobe Firefly

Firefly, Adobe tarafindan gelistirilmis metinden gorsel iiretken yapay zeka aracidir
(Adobe, n.d.-a). Incelenen diger araglar gibi bu da yaymimm modeli iizerinden
gelistirilmistir (Adobe, n.d.-b). 1lk olarak Mart 2023’te tanitilmistir (Adobe,
2023b). Ekim 2023’te duyurulan Firefly Image 2 modeli ile fotogercekgilik ve
gorsel detaylarda gelistirmeler yapilmis, insan portreleri iiretimi gelistirilmis ve
metin girdilerinin islenmesinde iyilestirmeler yapilmistir (Adobe, 2023a). Nisan
2024’te Firefly Image 3 modeli yaymlanmistir (Adobe, 2024). Bu model ile
komutlarin anlasilmasinda ve fotorealistik detaylarin islenmesinde gelistirmeler
yapilmustir. Ayrica gorsel girdiler tizerinden hem yapisal hem de stilistik aktarim

yapabilen ozellikler getirilmistir.

3.3.2 Google Gemini

Gemini, Google tarafindan iiretilmis ¢ok modelli bir iiretken yapay zeka aracidir.
Aralik 2023’te tanitilan bu ara¢ metin, kod, ses, gorsel ve video gibi cesitli
veri tiirlerini igleyip iretebilir (Pichai & Hassabis, 2023)). Subat 2024’te ise
Gemini 1.5 modeli duyurulmustur. Bu modelle birlikte performans ve verimlilik
artirtlmig, baglami uzun olan igeriklerin anlagilmasi saglanmus, iiretilen iceriklerin
baglama uygunluklar1 artirllmistir (Pichai & Hassabis, [2024). Bu tez kapsaminda

Gemini’'nin gorsel iiretme 0zellikleri kullanilmustir.
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3.3.3 MidJourney

Midjourney, kendi ifadeleriyle bagimsiz calisan bir arastirma laboratuvaridir
(Midjourney, n.d.-a). Ekip, aym isimdeki gorsel iiretken yapay zeka aracini
geligtirmektedir.  Midjourney, Discord adindaki iletisim platformu iizerinden
kullamlmaktadir (Midjourney, 2022a). 1Ilk olarak 13 Temmuz 2022’de herkesin
kullannomina acik beta olarak sunulmustur (Midjourney, 2022b). Yayinlandigi
sirada 2. versiyon modeli ana siiriimken kisa siire icerisinde, 25 Temmuz
2022°de 3. versiyonlarim1 duyurmuslardir (Midjourney, |n.d.-b, 2022c)). 5 Kasim
2022’de duyurduklar1 4. versiyon ile birlikte modelin kelime ve gorsel dagarciini
genigletip ¢oklu objeli gorseller iizerine daha detayl ¢alisabilir hale getirmislerdir
(Midjourney, 2022d, [2023a). 4. model iizerine 16 Mart 2023’te getirilen 5.
versiyonda ise metin girdilerine uyumlulugu artirirken detaylardaki hatalar da
azaltilmistir (Midjourney, 2022e, 2023b). En son yayinlanan ve giiniimiizdeki
varsayilan model olan 6. version ise 21 Aralik 2023’te kullanima sunulmustur.
Bu model ile daha uzun komutlar ve bu komutlara daha duyarl ¢iktilar iiretilmesi
amaclanmistir (Midjourney, 2023c).

3.3.4 OpenAl Dall-E
OpenAl yapay zeka iizerine arastirmalar yapan bir sirkettir. Chat-GPT ve Dall-E

gibi araglan iireterek kullanicilara sunmustur. Dall-E degisken otokodlayict bazli
bir metin girdisi iizerinden gorsel liretken yapay zeka modelidir (Ramesh et al.,
2021). 2022°de tanittiklar1 Dall-E 2 ile gorsel kaliteyi artirmig ve iiretilen gorselleri
daha detayli hale getirmislerdir. Ayrica iiretilen gorsellerden farkli varyasyonlar
yapma Ozelligi de getirilmistir (Ramesh et al., 2022). Dall-E 3 ise Dall-E 2’ye
gore gorsel kaliteyi artirirken komutlara daha duyarl olacak sekilde gelistirilmigstir
(Shi et al.,, 2020). Bu sayede daha az miidahale ile daha kaliteli gorseller
tiretebilmektedir.

3.3.5 StabilityAl Stable Diffusion

Stable Diffusion, Rombach et al. (2021)’1in gizli yaymim modellerine dayanan
bir gorsel iliretken yapay zeka aracidir. Diger araglardan farkli olarak acik
kaynakli olarak sunulur ve kullanicilara kendi bilgisayarlarinda ¢alistirma imkamn
sunar. Ilk duyurularmi Agustos 2022°de yapmis ve ayni ay igerisinde kullanima
sunmuglardir (Stability Al, 2022a, 2022b). Kasim 2022’de 2. versiyonlarini
duyurmuglardir. 2.0 versiyonunda ¢6ziiniirliik ilk versiyondaki gibi 512*512 piksel
olarak kalirken 2.1 versiyonunda 768%768 piksele ¢ikarilmustir. Ik versiyonlarda
OpenAl tarafindan gelistirilen CLIP metin kodlayicist kullanilirken bu versiyonda
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OpenCLIP kullanilmigtir (Stability Al, 2022c). StaibilityAl, Temmuz 2023’te
SDXL versiyonunu duyurmustur. Bu modelle birlikte c¢alisma c¢oziintirligii
1024*1024 piksel boyutlarina ¢ikarilmistir. Bu versiyonda gorsel tiretimi farkli
goriintii oranlarina uyum saglayacak sekilde gelistirilmistir. Ayni zamanda liretim
sirecinin sonuna "iyilestirici" (refiner) model ekleyerek final gorselin genel kalitesi

aritirilmasini saglamiglardir (Podell et al., [2023).

ControlNet eklentisi Stable Diffusion’a dier araclara gore onemli bir avantaj
saglamaktadir. ControlNet, yayinim modelleri i¢in uzamsal kosullandirma saglayan
bir sinir ag1 mimarisidir. Bu sayede gorsel iiretim siirecini kontrol edilmesine
olanak tanir (L. Zhang & Agrawala, [2023)). Girdideki gorsellerin igerigi secilen
modellere gore taranir ve kosullandirma siirecine dahil edilirler. Bu islemler icin
Canny kenar tanimlama veya MiDaS derinlik haritalama gibi alogritmalar kullanilir
(Canny, |1986; Ranftl et al.,[2019). Ornek projeye ait gorseller iizerinden ControlNet
kullanilarak Sekil [3.5]teki gorseller elde edilmistir. Bunlar, kullanilan ControlNet

modellerinin girdideki gorselleri algilama bi¢iminin temsili birer gorselidir.

Onceki bagliklarda incelenen servislerden farkli olarak Stable Diffusion, acik
kaynakli olmasinin sonucu olarak sadece StabilityAl tarafindan yayinlanan
modellerle degil, bu modelleri baz alan ince ayarlama yapilmigs modelleri de
kullanmaktadir. Bu modeller, yeni bir veri seti iizerinde yeniden egitilerek daha
Ozel alanlarda gorsel iiretmeleri saglanabilmektedir. Bu da mimarlik iizerine
de iretilen modeller sayesinde amacina uygun gorseller iretilmesi acisindan

onemlidir. Mimari gorseller iizerinde ince ayar yapilmis modeller ile resmi Stable

Diffusion modellerinin kendileri arasindaki basarimlari [3.5] Belirlenen Araclarlal

IGorsel Uretme] basliginda ele alinmustar.

(a) Eskiz gorseli tizerinden (b) Detayli model gorseli (¢) Kiitlesel model gorseli
"Scribble" ile ¢izgi tanimlama tizerinden "Canny" kenar tizerinden derinlik haritalama
tanimlama

Sekil 3.5 ControlNet ile farkli modellerden iiretilmis kosullandirma gorselleri
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3.4 Mimari Gorsellestirme Amaciyla Gorsel Uretken Yapay
Zeka Uygulamalan

Bu tez kapsaminda genel amagh yapay zeka uygulamalarinin mimari amach
kullanim1 degerlendirilmigtir. Bu uygulamalar iizerinde, her birinin sagladigi
kullanom haklarina gore denemeler yapilmisgtir. Ancak her uygulamanin
sundugu ozelliklerin ve parametrelerin ¢ikt1 tizerine olan etkileri incelenememistir.
Ayrica kisitli cikti sayist lizerinden degerlendirme yapmak tutarli sonuclar
vermeyebilir.  Bu sebeple degerlendirmeler eldeki basit sonuclar {iizerinden
yapilmigtir. Denemeler sirasinda sirasiyla, ornek projeye ait eskiz, kiitle modeli
ve detayli model gorselleri tizerinden birer adet gorseller iiretilmistir. Gorsellere ek
olarak pozitif metin komutlar1 ve uygulama destekliyorsa negatif metin komutlar

da kullanilmistir. Kullanilan araglar sunlardir:

¢ Al Render Studio (Al Render Studio, in.d.)
¢ Architect Render (Architect Render, n.d.)
¢ ArchiVinci (ArchiVinci, n.d.)

e Mnml AI (Mnml Al, |n.d.)

¢ Rendair (Rendair, n.d.)

¢ ReRender AI (ReRender Al, n.d.)

e Sketch 2 Render (Sketch 2 Render, n.d.)

¢ Veras (EvolveLAB, n.d.)

¢ Visoid (Visoid, n.d.)

¢ Visualize AI(VisualizeAl, |n.d.)

Sekil [3.6/da yapay zeka tabanli mimari gorsellestirme araglari ile {iiretilen
gorsellerden bazilar1 verilmistir. Bu gorsellere bakildiginda mimari tasarim siirecine
katkida bulunacak nitelik goriillmemistir. Bu sebeple, uygulamalarin sayisi ve
her birinin farkli parametreler sunmasi da géz oniine alindiginda bunlar {izerinde
detaylica durmak zordur. Bu sebeple mimari gorsellestirme i¢in iiretilmis gorsel

tiretken yapay zeka araglar1 ana odak konusu degildir.
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(a) Al Render Studio tarafindan (b) Architect Render tarafindan (¢) ArchiVinci tarafindan
iretilen gorsel iiretilen gorsel iiretilen gorsel

(d) MNML AI tarafindan (e) Sketch to Render tarafindan  (f) Visoid tarafindan iiretilen

tiretilen gorsel iiretilen gorsel gorsel

Sekil 3.6 Yapay zeka tabanli mimari gorsellestirme uygulamalari ile iiretilen
gorseller

3.5 Belirlenen Araclarla Gorsel Uretme

Tez kapsaminda iiretilecek gorsellerde daha Once lisans doneminde calisilmis
bir proje konsepti kullanilmigtir. Bu proje, iki dikdortgen planli yapinin yan
yana konumlandi8i; zeytinyag: iiretim, satigs ve destekleyici fonksiyonlari iceren;
arazinin mevcut egimine yerlestirilmis yar1 goémiilii bir projedir. Sekil [3.77de
projeye ait bir gorsel illiistrasyon verilmistir. Egimli yesil catilarin kullanimiyla
topografyaya yerlesmis ve zeminden yiikselen yapilar iiretilmistir. Catilar ve iki
binanin oturdugu zemin kamusal alan olarak planlanmistir. Binalarin aras1 ve yakin
cevresi, cevredeki topografyadan daha algak kotta konumlandirilmig ve tanimli bir
meydan olusturulmustur. Bina 1’in ii¢ yonden goriilebilen cam cephesi bulunurken
Bina 2°de tek cephe vardir. Bina 1’in gomiilii kalan cephesine, ¢evredeki yollara
baglanan bir servis yolu ulagmaktadir. Proje, alandaki mevcut agacglarin arasina

konumlandirilmistir.
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SATIS VE OFISLER " ZEYTINYAGI VE SIRKULASYON
URETIM TESISi

Sekil 3.7 Ornek projeye ait gorsel

Stable Diffusion’da kullanilan gorsel ve metin kodlayacisi ayn1 zamanda gorsel
girdilerin metin taniminin yapilmasini da saglamaktadir (Radford et al., 2021).
Bu sebeple ornek projeye ait illiistrasyon gorseli girdi olarak kullanilmig ve Sekil
[3.77deki gorsel bu sekilde kullanilarak asagidaki metin elde edilmistir:

a drawing of a building with a long roof and trees around it, and a
walkway leading to the top, David Chipperfield, a digital rendering,

deconstructivism

uzun bir ¢atist ve etrafinda agaclari olan bir binanin ¢izimi ve yukariya
dogru bir Yyiiriiyiis yolu, David Chipperfield, dijital gorsellestirme,

dekonstriiktivizm

Bu tanimlar ve tanimlarin yapis1 metin girdilerinin olusturulmasinda kullanilmistir.
"Yukartya dogru bir yiiriiyiis yolu" komutu "yukariya ve saga dogru" seklinde
giincellenmis, "dijital gorsellestirme" komutu ise "mimari gorsellestirme" seklinde
degistirilmigtir. "David Chipperfield, dekonstriiktivizm" gibi tanimlar ise ilgisiz
bulunarak cikarilmigtir. "Uzun bir catis1 ve etrafinda agaclar1 olan bir binanin
cizimi" tanim1 hem bir ¢izim hem de bir adet bina tanimladig1 i¢in kullanilmamastir.
Ayrica girdiler Dortheimer et al. (2023)’in belirledigi c¢erceve kapsaminda
diizenlenmigtir. Bu yOnteme gore bir metin girdisinde nesne tanimlari, ¢evre
tanimlar1 ve gorsel ozellikler olmalidir. Dolayisiyla ilk olarak konsepte uygun
sekilde binalar "iki bina, yan yana, zeminden yiikselen, cam cephe ve beton

duvarlar" seklinde tanimlanmistir. Ek olarak, negatif komutlara "yliksek yap1"
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eklenerek yiiksek yapilarin bulundugu gorsellerin tiretilmesi 6nlenmek istenmistir.
Bu anlamu pekistirmek i¢in pozitif komutlar "iki al¢ak yiikseklikte yap1" seklinde
giincellenmigtir. Egimli ¢atilar sebebiyle net bir kat sayis1 belirtilmemistir. Nesne
tanimlarindan sonra, ¢evre tanimlari da "cevresinde agaclar ve yukari ve saga dogru
giden yollar" seklinde girdilere eklenmistir. Gorsel ozellikleri tanimlamak icin
ise "mimari gorsellestirme, yliksek c¢oOziiniirliik, gercekei, ofis binasi" tanimlari
kullanilmigtir.  Son olarak, "doygun renk, sulu boya, iliistrasyon" komutlar1 ise

gorsel ozelliklerin pekistirilmesi i¢in negatif komutlara eklenmistir.

Sonug olarak, 6rnek alinan projeyi tariflemek amaciyla asagidaki metin komutu
girilmisti. ~ Kullamlan yazilimlarin ¢ogu Ingilizce iizerinden ¢alistig1 icin
denemeler Ingilizce olarak yapilmistir. Denemelerin sonuglarinin kiyaslanabilmesi
acisindan metin girdisi asagidaki sekliyle tiim araclarda degistirilmeden
kullanilmigtir. Negatif komut girdisi bulunmayan uygulamalarda sadece pozitif

komut kullanilmasgtr.

Pozitif metin komutu:

two low-rise buildings, side-by-side, emerging from the ground, glass
facade and concrete walls, trees around it and a walkway to the top and

right, architectural rendering, high resolution, realistic, office building

iki algcak yiikseklikte yapi, yan yana, zeminden yiikselen, cam cephe
ve beton duvarlar, cevresinde agaclar ve yukart ve saga dogru giden

yollar, mimari gorsellestirme, yiiksek ¢oziiniirliik, gercekci, ofis binasi

Negatif metin komutu:

saturated color, high rise, watercolor, illustration

doygun renk, yiiksek yapi, sulu boya, iliistrasyon

3.5.1 Stable Diffusion Icin Kullamlacak Modelin Belirlenmesi

Stable Diffusion’in diger araclardan farklilasan 6zelligi, kullanicilarin baz modeller
tizerinde kendi veri setlerini kullanarak o©zellesmis gorsel iiretme modelleri
tiretebilmesidir. Dolayisiyla mimari ve bina gorselleri tizerinde egitilmis cesitli
modeller bulunmaktadir. Bu modeller, "civitai.com" internet sitesi uUzerinden

mimari ya da bina etiketleri kullanilarak filtrelenmis modeller arasindan sec¢ilmistir.
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Mliistratif veya stilize gorseller yerine foto gercekci gorseller iiretebilen modeller
tercih edilmistir. Tespit edilen bu modellerden 4’er gorsel, aymt komutlar ve
parametreler kullanilarak tiretilmigtir. Girdiler sabit tutularak sadece kullanilan
modellerin farklar1 gbzlemlenmeye calisilmisti. Bu ¢alisma sonraki boliimlerde
Stable Diffusion ile yapilacak iiretimlerde kullanilacak modelin belirlenmesi i¢in

yapilmistir. Denenen mimari gorsellestirme icin 6zellestirilmis modeller sunlardir:

¢ AARG Architecture (Civit Al 2023b)

» Absolute Reality (Civit Al, 2023d)

» AgainMix Architecture (Civit Al, 2023k)
¢ Architecture Real Mix (Civit Al, 2023e)
* HDArchiMaster (Civit Al, 2023 g))

* Juggernaut (Civit Al, 2023c)

* JuggernautXL (Civit Al, 2023h)

* ModernBuildings (Civit Al, [2022)

* NightVisionXL (Civit AL [20231))

¢ Realistic Vision (Civit Al [2023al)

* SDXL Real Vision (Civit Al, 2023j)

* XSMerge (Civit Al, [20231))

Uretilen gorsellerin bir kismimnin ham halde kaldig1 sdylenebilir. Sekil da
goriilebilecegi lizere genel olarak iki tiir hata goriilmiistiir. Gorsellerde
anlasilmayan, net olmayan malzeme ve dokular bulunduran gorseller doku hatalar
adi altinda gosterilmistir. Ek olarak metin girdilerine uygun olmayan gorseller de
komutlara uygun olmayan ciktilar altinda birlestirilmistir. Ornegin, komutlarda
yer alan 2 adet bina veya yiiksek olmayan yapilar gibi komutlar bu gorsellerde
karsilik bulamamigtir. Kullanilan modeller arasindan bu hatalarin goriilmedigi
model Architectural Real Mix modeli olmustur. Bu model ile iiretilen gorseller
[3.8b/de verilmistir. Komutlardaki "yerden yiikselen yapilar" ve "yesil ¢ati" gibi
komutlarin ¢iktiya yansimadigi goriilse de diger modeller de bu bakimdan benzer
bir ¢ikti sunmustur. Dolayisiyla, sonraki asamalarda Stable Diffusion ile iiretilecek

gorseller i¢in Achitecture Real Mix modelinin kullanilmasina karar verilmistir.
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(b) Architectural Real Mix modeli ile iiretilen gorseller

Sekil 3.8 Stable Diffusion ile iiretilen gorseller

3.5.2 Gorsel Uretken Araclarla On Cahsma

Yukarida belirlenen komutlar, diger gorsel iiretken araglar iizerinde de denenmistir.
Burada cesitli araclarin sundugu parametre ve ¢alisma sistemleri iizerine fikir elde
edilmesi amaclanmistir. Elde edilen deneyimler, sonraki asamalarda kullanilan
yapay zeka araglarinin belirlenmesi i¢in degerlendirilmistir. Elde edilen ¢iktilar
Sekil 3.9[da verilmistir.
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Sekil 3.9 On calismada iiretilmis gorseller

Uretilen gorseller genel olarak degerlendirildiginde Dall-E ve Gemini ciktilarin
renklerinde yiiksek doygunluk oldugu goriilmektedir.  Bunu, iki aracin da
sadece pozitif metin girdileriyle ¢alismasina baglamak miimkiindiir ¢linkii negatif
girdiler arasinda yiiksek renk doygunlugu bulunmaktadir. Ek olarak, Firefly da
negatif komut kismi bulundurmamaktadir. Dolayisiyla Dall-E, Gemini ve Firefly
kullanilirken, negatif girdiler pozitif komutlarin sonrasinda Midjourney’deki gibi
bagina "no" eklenerek kullanilmistir. Buna ragmen, iiretilen gorsellerde negatif

girdilerin etkisi goriilememistir.

Dall-E, tek komutla iki gorsel liretmektedir. Ayni metin birden cok verildiginde
bir uyar1 vererek iiretimi zorlastirmaktadir. Denemeler yapilirken 7 komut, yani
14 gorsel iiretiminden sonra, yeni gorsellerin tiretilmesi icin 10 dakika bekleme
siiresi zorunlu tutulmustur. Benzer bir metin tabanli etkilesim arayiiziine sahip
olan Gemini’de ise, iist liste 30 gorsel iiretilmesine ragmen bu tiir bir engelle
karsilagilmamistir. Diger araclarda da boyle bir uyar1 yasanmamigstir. Bunun
yaninda, Gemini tek bir komutla bir gorsel ¢iktist sunarken, Firefly ve Midjourney
her seferinde 4 gorsel c¢iktis1 vermekte, Stable Diffusion ise kullaniciya iiretilecek

gorsel sayisini segcme imkani sunmaktadir.

Dall-E, Firefly ve Gemini’in negatif komutlardan destek almamasi, kullanicilarin
ciktilar tizerindeki kontroliinii sinirlamaktadir. Ayrica, Dall-E’nin gorsel iiretim
say1si kisitlamasi, sirali tiretimlerde zorluk yaratmaktadir. Midjourney ve Stable
Diffusion ise, bu kisitlamalara ve eksikliklere sahip degildir. Bunun yani sira, dier

araglardan farkli olarak rastgelelik katsayis1 kullanimini sunar. Belirli bir rastgelelik
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katsayis1 girildiginde ve diger girdiler sabit tutuldugunda, ayn1 gorsel ¢iktilar elde
edilebilir. Bu 06zellik, ¢alisma akisini daha sabit ve kontrollii hale getirmekte,
bir sonraki ¢alismada yapilacak komut denemelerinde daha fazla kontrol imkani
saglamaktadir. Boylece, denenen iki komut arasindaki fark yalnmizca metnin
degisikliginden kaynaklanacaktir. Sonug olarak, Midjourney ve Stable Diffusion,
sunduklar1 parametrelerle kullanicilara daha fazla kontrol sagladigi i¢in, sonraki

denemeler bu araclar iizerinden yapilmigtir.

Son olarak, gorseller tretilirken herhangi bir performans veya iiretim siiresi
kargilastirmasi1 yapilmamistir. Bunun baglica sebebi Stable Diffusion yerel bir
bilgisayar iizerinde calisirken diger uygulamalarin bulut tabanli olmasidir. Bu
calisma farkliligi uygulamalarin birbirileriyle kiyaslanmasi i¢in ortak bir zemin

saglamamaktadir.

Bu béliimde yapilan incelemeler ve bulgular 1s181inda, gorsel iiretken yapay zeka
araclarinda yayimmim modellerine gecilmesiyle bu alanda bir ivme yasanmis ve
bir¢ok iiriin kullanicilara sunulmustur. Mimarlik alaninda gorsellestirme amach
tiretilen gorseller heniiz kullanimdan uzak olsa da genel amach iiretilen araglarin
metin girdilerine uygun sonuglar verdigi goriilmiistiir. Bu durum mimarliktaki
kullanimlarinin nelere hizmet edeceginin sorgulanmasina yol a¢gmaktadir. Bu
sebeple, sonraki boliimlerde bu araclarin calisma sekilleri daha detayli olarak

incelenecektir.
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4

BELIRLI BIR KONSEPT UZERINDEN METIN
BAZLI GIRDI-CIKTI iLISKIiSININ
INCELENMESI

Onceki boliimlerde aktarilan bilgiler goz Oniine alindiginda literatiiriin, gorsel
tiretken yapay zeka uygulamalarinin mimarliktaki kullaniminin erken tasarim
agsamalarina yonelik olmasini 6ngordiigii sonucu c¢ikarilabilir.  Erken tasarim
evresinde tasarimcilar, fikirlerini yansitan ornekler bularak kendi konseptlerini
yaratmaya ve gelistirmeye caligirlar. Yapay zeka alaninda calisan kisiler ise gorsel
tiretken yapay zeka araclarinin erken tasarimda kullanilmasi fikrini ortaya atmistir.
Bu sebeple, 6rnek proje ve konsept kullanilarak Midjourney iizerinde denemeler
yapilacaktir. Bu denemelerle tasarimcinin kullandig: girdilere nasil bir yanit aldig:
sorgulanacaktir. Bu noktada, gorsel iiretmek icin iiretilmesi istenen gorselin bir
metin ile tanimlanmasi1 gerekmektedir. Bir 6nceki boliimde ele alinan 6n ¢alismaya
benzer sekilde, ayn1 projeye ait konsept bu boliimde daha ayrintili ve kapsamli bir

bicimde agiklanmistir.

Belirlenen girdiler Dortheimer et al. (2023)’in sundugu nesne tanimlari, ¢evre
tanimlar1 ve gorsel 0zellikler kategorilerine uygun olacak sekilde yapilandirilmistir.
Ayrica, Oppenlaender (2023)) tarafindan Onerilen komut iiretme yapisina dayali

olarak kalite artiric1 ifadeler girdilere eklenmistir.

Bu boliimde kullanilan metin girdileri daha detayli bir sekilde olusturulmustur.
Bu amacla, Oncelikle konsept projeye benzer sekilde toprak altina yerlesen
birkac referans proje belirlenmistir. Bu projelerde kullanilan bazi tanimlar, bu
caligmada ele alinan 6rnek projeye uygun olacak sekilde uyarlanarak komutlarda
kullanilmigtir. ~ Belirlenen referans projelerden alinan komutlar su sekilde

uyarlanarak kullanilmagtir:
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e "Kismi gomiilii hafta sonu evi" tanimi "kismi gomiilii binalar" olarak
(McKnight & McKnight, 2022)

e "Cimen ile peyzajlandirilmis biiyiik arazi alti yapilar" tanimi1 "¢imen ile

peyzajlandirilmis” ve "arazi alt1 yapilar olarak (Designboom, 2020)

* "Alt kotta bulunan hacim" tanimi "alt kotta bulunan meydan" olarak (Bjarke
Ingels Group, 2017)

* "Erigilebilir, cimen ile peyzajlandirilmis, egimli catilar" tanimi aym

sekilde alinarak (Henning Larsen, [2014)

* "Egimli yesil catiya sahip bina" tanimi ayn1 sekilde alinarak (Griffiths &
Griffiths, 2016)

* "Zeminden catiya dogru yiikselen rampa" tanimi1 "zeminden yiikselen

egimli yesil cat1" olarak (Erin, 2023)

Bu komutlarin Ingilizce karsiliklar1 ve uyarlandiklar1 halleri ise asagidaki tabloda

verilmistir.

Tablo 4.1 Referans projelerden alinan komutlarin Ingilizce karsiliklart

Ornek Komutlar Uyarlanan Komutlar

a partly underground weekend home two partly underground one-story buildings

large subterranean buildings are topped with green roofs subterranean buildings topped with publicly accessible sloping roofs
underground exhibition spaces / sunken void sunken square

publicly accessible sloping roof, landscaped with grass and moss publicly accessible sloping roofs, landscaped with grass
a building with a sloping green roof buildings topped with publicly accessible sloping roofs
sloped ramp climbs from the garden to the roof sloped green roof that climbs from the ground

Sonug olarak ornek projeye ait metin tanimlart detayli olarak su sekilde yeniden

belirlenmigtir:
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Pozitif metin komutu:

yan yana iki bina, kismi gomiilii binalar, tek katli binalarin disaridan
fotografi. erisilebilir, cimen ile peyzajlandirilmig, egimli catili, arazi
alti yapilar. binalardan biri, tek tarafli genis kavisli cam cepheye ve
zeminden yavasca yiikselen yesil catiya sahip. diger bina ii¢ tarafi
cam cepheli ve zeminden yiikselen egimli yesil catiya sahip. beton-
arme duvarlar ve cam cephelerle modernist mimari. binalarin arasinda
ve cevresinde bir meydan. alt kotta bulunan bu meydana inen egimli
yollar. oturma alanlar iceren tas kaplamali meydan. kirsal alanda
agacly alana yerlesmis ve binalarin ¢evresinde yollar. agik ve giinesli

bir aksam cekilmis, cok detayli, basyapit, mimari fotografcilik

an exterior photo of two partly underground one-story buildings side-
by-side. subterranean buildings topped with publicly accessible slop-
ing roofs, landscaped with grass. one building featuring one-sided wide
curve-shaped glazing facade and green roof that smoothly climbs from
the ground. other building with three-sided glazing facades and sloped
green roof that climbs from the ground. modernist architecture with
concrete walls and glass facades. a square located between and ex-
tending around the buildings. the sunken square lower than the sur-
rounding ground level, with gently sloping paths leading down to it,
the square featuring stone pavement and minimalist seating. located in
a rural area with trees. roads around the buildings. taken on a clear

sunny evening, highly detailed, masterpiece, architectural photography

Negatif metin komutu:

viiksek yapilar, bozulmus yapilar, kaynasmis nesneler, mutasyona
ugramis ogeler, asirt doygun, illiistrasyon, suluboya, elle ¢cizim tarz,
diisiik kalite, asirt pozlannus, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kon-

trast, amator kompozisyon, kotii orantilar

high-rise buildings, poorly drawn buildings, distorted structures, fused
objects, mutated elements, oversaturated, illustrations, water color,
hand drawing style, low quality, overexposed, underexposed, blurry,

low contrast, amateur composition, bad proportions
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Bu boliimde yapilan ¢calismanin temel amaci, gorsel iiretken yapay zeka araclarinin
metin girdilerine nasil tepki verdigini ve bu girdilerde yapilan degisikliklerin
nihai gorselleri nasil etkiledigi iizerine fikir elde edebilmektir. Bu dogrultuda,
belirlenen komutlar ¢esitli sekillerde degistirilerek, elde edilen ¢ikti gorselleri
puanlanacaktir. Komutlardaki degistirmeler cesitli yontemlerle yapilacaktir. ilk
baslikta, belirlenen baglam, konsept ve tasarim tanimlamalarinin kombinasyonlari
ile gorseller iiretilip sonuglart degerlendirilecektir. Buradaki amag belli bir projeye
gore detaylandirilmis girdilerin sonucu nasil etkiledigini belirlemektir. Ikinci
baglikta, binaya yonelik tanimlar iizerinden farkli form tanimlamalar1 kullanilarak
sonug gorselleri degerlendirilecektir. ~ Ugiincii baghkta ise malzeme girdileri

farklilagtirilarak uygulamanin bunlara nasil uyum sagladig1 degerlendirilecektir.

Puanlama, c¢ikti gorsellerinin girdilerde belirtilen metinle ne derece uyumlu
olduguna gore yapilmistir. Bu degerlendirmeyi gerceklestirebilmek i¢in metin
girdileri, her biri tek bir 6zelligi tammmlayacak sekilde birimlere ayrilmistir. Cikti
gorselleri tek tek incelenmis ve bu birimler "var/yok" seklinde degerlendirilmistir.
Gorsellerde "var" olarak isaretlenen her bir birim, 1 puan olarak kabul edilmistir.
Denemelerde daha tutarli sonuglar elde edebilmek i¢in her bir komut seti ile 10 adet
gorsel tretilmigtir. Girdilerin ¢ikti iizerindeki etkisini belirlemek amaciyla her bir
gorselin aldig1 puanlar toplanmig ve bu puanlar iizerinden genel bir basar1 orani
hesaplanmigtir. Bu oran, toplam puan iizerinden yiizdesel olarak ifade edilmis
ve farkli denemeler arasindaki kiyaslamalar bu oranlar iizerinden yapilmisgtir.
Degerlendirmeler, gorsel iiretimlerde Ingilizce komutlar kullanildig1 icin Ingilizce
terimler lizerinden yapilmistir. Bu boliimde gosterilen sonug tablolarinda Tiirkce
cevirileri gosterilmis olup Ingilizce tablolar boliimiinde sunulmustur.

Metin girdilerinin tam hali kullanilarak yapilan ilk iiretimlerden elde edilen
sonuglar, Tablo 4.2Jde sunulmaktadir. Tablo incelendiginde, her gérselin her
bir tanim birimi acisindan ayr1 ayri ele alindi§i ve puanlandigir goriilmektedir.
Bu yontemle hem her bir gorselin aldig1 toplam puan hem de komutlarin genel
toplamda sagladigi basar1 oran1 belirlenmistir. Buna ek olarak, nesne tanimlar1 ayri

bir sekilde degerlendirilmis ve nesne tanimlarinin basarist da ayrica dl¢iilmiigtiir.
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Tablo 4.2 Metin komutlarinin tam hali ile {iretilen gorsellerin puan tablosu

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 Toplam
disaridan fotograf 100.0%
yan yana iki bina 100.0%
kismi g6miilii binalar O O O O O 50.0%

=k
g

tek katli binalar

arazi altt yapilar a (] (] O (] ] 40.0%
egimli gatilar 100.0%

g
3

¢imen ile peyzajlandirilmig

tek tarafli genis kavisli cephe O (] (] a O O 0O  300%
cam cepheli 100.0%

inden yavasca yiikselen yesil catt | D | n n 20.0%
tig tarafli cephe ] ] (] 70.0%

cam cepheli 100.0%

yiiksclen egimli yesil cat
betonarme duvarlar
cam cepheler
bir meydan
binalarin arasinda ve gevresinde

<]
<]
<]
<]
O
<]
<]
<]
<]
<
S(S
=S
SIS

553
SR

<]
<]
<]
<]
<]
<]
<]
<]
<]
<]
2
N

alt kotta bulunan (] O ] (] ] O ] 30.0%
meydana inen egimli yollar O O a 70.0%
tag kaplamali meydan 100.0%

oturma alanlari igeren meydan n u u u u u u u n u 100.0%

karsal alanda agach alana yerlesmis 100.0%
binalarm gevresinde yollar O 90.0%
agik ve glinesli bir aksam 100.0%
¢ok detayli, bagyapit, mimari fotografgilik V] = V] V] = = V] V] = V] 100.0%

0.0%
yiiksek yapilar 100.0%
yapilar, nesneler, ugramis 6geler O 90.0%
asirt doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle ¢izim tarzi 100.0%
diisiik kalite, asir1 pozlanmus, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast 100.0%
amator | i , kotii orantilar V] V] [V] V] [V] V] [V] V] V] V] 100.0%

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Sayist 17 14 17 15 14 19 18 15 17 16 16.2
Yiizdesel ifadesi 80.95% 66.67% 80.95% 71.43% 66.67% 90.48% 85.71% 71.43% 80.95% 76.19% 77.14%

Toplam Uyumlu Olan Girdi Sayist 26 23 26 23 22 28 27 24 26 25 25

Toplam Yiizdesel ifadesi 86.67% 76.67% 86.67% 76.67% 73.33% 93.33% 90.00% 80.00% 86.67% 83.33% 83.33%

4.1 Baglam, Konsept ve Tasarim Tamimlar1 Uzerinden Gorsel
Uretme

Belirlenen metin girdileri, secilen projenin konseptine uygun olarak belirlenmis ve
orneklendirilmistir. Komutlar olusturulduktan sonra, kategorilere ek olarak metin
girdilerinde ii¢ temel amag¢ belirlenmistir: baglam, konsept ve tasarima iligkin
tanimlarin saglanmasi. Bu amag dogrultusunda diizenlenen komutlar Tablo [4.3]te
ayrintili bir sekilde sunulmustur. Baglam tanimlari, liretilecek gorsellerde genel
olarak nelerin yer alacagina dair bilgileri igceren komutlar1 kapsamaktadir. Konsept
tanimlari, projenin 0zgiin konseptine ait 6zel unsurlari icermektedir. Tasarim
tanimlarinda ise secilen projede kullanilan formlar ve malzemeler detayli olarak

belirtilmistir.
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Tablo 4.3 Belirlenen metin girdileri

METIN GIiRDILERI

5::: Kategori Amag Metin Formati Terim Formati
disaridan fotograf
Baglam yan yana iki bina, kismi gomiilii binalar, tek katli binalarin yan yana iki bina
& disaridan fotografi kismi gémiilii binalar
tek kath binalar
ST 8 " 5 o . arazi alt1 yapilar
Ko erisilebilir, ¢imen ile peyzajl:n:ll:';]mls, egimli ¢atily, arazi altt gl
it ¢imen ile p j 1lmi
tek tarafl is kavisli cephg
binalardan biri, tek tarafli genis kavisli cam cepheye ve i b e
Tasarim Tanimlari " " . ) cam cepheli
zeminden yavasca yiikselen yesil gatiya sahip : " .
Nesne zeminden yavasea yiikselen yesil cati
. i fl h
Ozellikleri diger bina ti¢ tarafi cam cepheli ve zeminden yiikselen egimli g tarafl cep‘ ©
. Tasarim Tanimlart . . cam cepheli
Pozitif yesil gatiya sahip . . RO
Girdiler zeminden yiikselen egimli yesil cati
. PP betonarme duvarlar
Baglam betonarme duvarlar ve cam cephelerle modernist mimari
cam cepheler
Konsept binalarin arasinda ve gevresinde bir meydan . BiFIEE q
binalarin arasinda ve gevresinde
alt kotta bulunan
Tasarim Tanumlar: alt kotta bulunan bu meydana inen egimli yollar. oturma meydana inen egimli yollar
alanlari igeren tas kaplamah meydan tas kaplamali meydan
oturma alanlar1 igeren meydan
Durum G kirsal alanda agagh alana yerlesmis ve binalarin gevresinde kirsal alanda agagh alana yerlesmis
Tammlar: yollar binalarn ¢evresinde yollar
Gorsel ., acik ve giinesli bir aksam ¢ekilmis, ok detayl, bagyapit, agik ve giinesli bir aksam
P Kalite Artiricilar P - —
Ozellikler mimari f¢ fealik ¢ok detayli, basyapit, mimari fotog
Nesne  Tasarim Tamimlary/ yiiksek yapilar, bozulmus yapilar, kaynasmis nesneler, yiiksek yapilar
Negatif Ozellikleri  Kalite Artiricilar mutasyona ugrami§ 6geler t 1 yapilar, k nesneler, mutasyona ugramis dgeler
Girgdiler Grsel agirt doygun, illiistrasyon, suluboya, elle ¢izim tarzi, diisiik agir1 doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle ¢izim tarzi
(“)z’clliklcr Kalite Artiricilar kalite, agir1 pozlanmus, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik  disiik kalite, agir1 pozlanmus, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast
kontrast, amator kompozisyon, kétii orantilar amatdr kompozisyon, kitii orantilar

Tablo te belirtilen komutlar, ilk testte bir biitiin olarak kullanilmustir. Ikinci
testte baglam ve konsept tanimlari, iiclincii testte ise baglam ve tasarim tanimlari
ayr1 ayr1 uygulanmigtir. Gorsel tiretim sirasinda kullanilan aragta, baglama iligkin
tanimlar her denemede sabit bir girdi olarak eklenmistir. Ayrica ¢cevre tanimlar1 ve
negatif metin girdileri de sabit girdiler arasinda yer almistir. Belirlenen komutlar,

bu ii¢ farkli yontemle test edilmistir.

Tablo @.4fte, kullanilan metin girdisinin tam hali; Tablo @.5te tasarim
girdileri olmadan, Tablo {.6]da ise konsept girdileri olmadan iiretilen gorsellerin

degerlendirmesi sunulmustur.

Degerlendirme sonucunda, en yiiksek puani alan gorsel biiyiik bir sekilde tabloya
eklenmig, diger gorseller ise aldiklar1 puanlara gore siralanarak gosterilmistir.
Ayrica, en yiliksek puami alan gorselin kendi igerisinde belirlenen komutlarin
hangilerini igerip icermediginin degerlendirilmesi sol taraftaki siitunda yer alirken

ve her komutun toplamda ka¢ puan aldig1 tablonun sagindaki siitunda belirtilmisgtir.
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Tablo 4.4 Baglam, konsept ve tasarim tanimlari ile iiretilen gorsellerin
degerlendirilmesi

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
En Yiiksek Puanh Gorsel

Terim Formati
digaridan fotograf
'yan yana iki bina
kismi gomiilii binalar
tek kath binalar
arazi alti yapilar
egimli catilar
gimen ile peyzajlandirilmig
tek tarafli genis kavisli cephe
cam cepheli
yavasca yiikselen yesil cat
iig tarafli cephe
cam cepheli
yiikselen egimli yesil catt
betonarme duvarlar
cam cepheler
bir meydan
binalarin arasinda ve gevresinde
alt kotta bulunan
meydana inen egimli yollar
tag kaplamali meydan
oturma alanlari iceren meydan
kirsal alanda agagl alana yerlesmis
binalarin gevresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam
ok detayl, bagyapit, mimari

yiiksek yapilar
yapilar, nesneler, yona ugramis ogeler
asirt doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle gizim tarz1
diisiik kalite, asir1 pozlanmis, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast

amator isyon, kotii orantilar
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 90.48% 77.14%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 93.33% 83.33%

Tablo 4.5 Baglam ve konsept tanimlart ile iiretilen gorsellerin degerlendirilmesi

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Pu: Gorsel
disaridan fotograf e
'yan yana iki bina
Kismi gomiilii binalar 60.0%

tek kath binalar
arazi alti yapilar
egimli catilar
¢imen ile d
tek tarafli genis kavisli cephe
cam cepheli
yavasca yiikselen yesil cati
iig tarafli cephe
cam cepheli
yiikselen egimli yesil ¢ati
betonarme duvarlar
cam cepheler
bir meydan
binalarin arasinda ve ¢evresinde
alt kotta bulunan
meydana inen egimli yollar
tas kaplamali meydan
oturma alanlar i¢eren meydan
kirsal alanda agach alana yerlesmis
binalarin gevresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam g L
ok detayls, basyapit, mimari fotografgilik

50.0%
50.0%
20.0%

1lm;

yiiksek yapilar

yapilar, nesneler, syona ugramis 6geler . . 70.0%
asiri doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle gizim tarzi

diisiik kalite, agir1 pozlanmas, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast

amator k i kotii orantilar
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 100.00% 79.09%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oran 100.00% 87.00%
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Tablo 4.6 Baglam ve tasarim tanimlari ile tiretilen gorsellerin degerlendirilmesi

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel
disaridan fotograf . 100.0°
yan yana iki bina - 100.0°
kismi gomiilii binalar 80.0%
tek katli binalar : 2
arazi alti yapilar
egimli atilar
gimen ile jlandirilm;
tek tarafli genis kavisli cephe
cam cepheli
den yavasca yiikselen yesil cati
{i¢ tarafli cephe
cam cepheli
den yiikselen egimli yesil ¢at
betonarme duvarlar
cam cepheler
bir meydan
binalarin arasinda ve gevresinde
alt kotta bulunan
meydana inen egimli yollar
tas kaplamah meydan
oturma alanlart igeren meydan
kirsal alanda agagh alana yerlesmis
binalarin gevresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam
cok detayli, bagyapit, mimari

yitksek yapilar
yapilar, nesneler, syona ugramis dgeler
agirt doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle gizim tarz

| N
diisiik kalite, asir1 pozlanms, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast . B

amator k kotii orantilar

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 87.50% 76.88%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 92.00% 84.40%

Her asamada iiretilen gorseller komutlara uygunluklart  {izerinden
degerlendirilmistir. 3 testin sonuglari Tablo [4.4] 4.5] ve .6 da sirastyla verilmistir.
Her testte tiretilen 10’ar gorsel bu tablolardaki gibi degerlendirilerek Tablo [4.7]elde
edilmigstir. Boylece her komutun c¢iktilar lizerine ne kadar etki ettigi iizerine bir

karsilastirma yapilabilir.

Baglangicta belirtilen baglam komutlari, c¢ogunlukla basarili bir sekilde c¢ikti
gorsellerine yansimig olup bu durum Tablo [d.77de goriilebilmektedir. “Dig mekan
gorseli”, “yan yana iki bina” ve “tek kathi binalar” komutlarinin etkili oldugu
gozlemlenmigtir. Ayrica, betonarme duvarlar ve cam cepheleri tantmlamaya yonelik
eklenen komutlar, hemen hemen tiim gorsellerde basarili bir sonu¢ vermistir.
Yalnizca ikinci testte "tek katli binalar" komutunun diger testlere kiyasla basarisi
diismiistiir. Bu da ayr1 ayr1 tanimlanan binalara ait komutlarin bu testte olmayisina
baglanabilir. Diger baglam tanimlarinin aksine “kismi gomiilii binalar” taniminin
1. testte 10°da 4 gibi daha diisiik bir skor elde etmistir. 2. testte “arazi alt1 yapilar”
komutu ile birlikte kullanildiginda skoru biraz yiikselerek 10’da 6’ya ¢ikmis olsa da
hala diger baglam komutlarinin gerisindedir. 3. testte yesil cati tanimlariyla birlikte
kullanildiginda ise 10 gorselin 8’inin bu komuta uygun oldugu goriilmiistiir. Bu gibi
durumlarla bazi tanimlamalarin bagka komutlarla desteklenmesinin daha basarili

ciktilar verdigi sOylenebilir.
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Tablo 4.7 Komutlarin toplam sonuclarinin karsilastirilmasi

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Glr dl Terim Formati 1. Test 2. Test 3. Test
Tiirii
oot Clem  mec o
yan yana iki bina
kismi gomiilii binalar 50.0% 60.0% 80.0%
tek katl binalar [000% T 50.0% [ 1000%
arazi alti yapilar 40.0% 50.0%
egimli ¢atilar 20.0%
¢imen ile peyzajlandirilmig
tek tarafl1 genis kavisli cephe 30.0% 30.0%
cam cepheli _
zeminden yavasea yiikselen yesil ¢at1 20.0% 40.0%
{i¢ tarafli cephe 70.0% 60.0%
Poitif ) cumeephen 1000%
Girdiler zeminden yiikselen egimli yesil ¢att
betonarme duvarlar y
cam cepheler
bir meydan
binalarin arasinda ve ¢evresinde
alt kotta bulunan
meydana inen egimli yollar
tas kaplamali meydan -
oturma alanlari igeren meydan
kirsal alanda agagli alana yerlesmis
binalarin gevresinde yollar
agtk ve giinesli bir aksam
¢ok detayli, bagyapit, mimari fotografcilik
yiksek yapilar
. bozulmus yapilar, kaynasmis nesneler, mutasyona ugramis 6geler
Negatif e 5o
Girdiler asirt doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle ¢izim tarzi

dusiik kalite, asir1 pozlanmis, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast
amatér kompozisyon, kotii orantilar

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 77.14% 79.09% 76.88%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 83.00% 87.00% 84.40%

Ornek projede iki bina bulundugu igin tasarim tanimlarina “arazi alti yapilar”
tanimina ek olarak birinci binanin sabit e§imli ¢atisi i¢in "zeminden yiikselen egimli
yesil cat1" ve ikinci binanin azalan egimli catist icin "zeminden yavasca yiikselen
yesil cat1”" tanimlar1 eklenmigtir. Fakat bu iki tanim birinci testin 10°da ikisinde,
liciincii testin ise 10’da 4’tinde ¢ikt1 olarak alinabilmistir. Bu oranlara bakildiginda

ciktilar tizerinde etkili olamadiklar1 sdylenebilir.

Benzer sekilde, projedeki binalari tamimlamak amaciyla tasarim tanimlarina cephe
formlar1 eklenmistir. Birinci bina icin "3 yonlii cephe” ve ikinci bina i¢in de "egri
formlu 1 yonlii cephe" tanimlari eklenmistir. 3 yonlii cephe bina taniminin 1. ve

3. testte ¢iktilarin yaklagik ticte ikisine yansidig1 goriiliirken ikinci binaya yonelik

eklenen form taniminda bu oran ii¢te birdir. Bu iki komut{4.2[Bina Formu Tanimlari

[Uzerinden Gorsel Uretme|basliginda ayr1 ayr ele alinarak tekrar incelenecektir.

Ornek proje kapsaminda iki bina arasinda yer alan bir meydan bulunmaktadur.

Konsept tanimlarinda bu meydan, “binalarin arasinda ve c¢evresinde bir meydan”
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olarak ifade edilmistir. Tasarim tanmimlarinda ise detaylandirilarak, meydanin ona
baglanan yollarla birlikte alt kotta bulundugu, tas kaplamali oldugu ve oturma
elemanlari icerdigi belirtilmistir. Yalnizca konsept girdileri kullanildiginda, tiretilen
gorsellerin ancak yarisinin girdilere uygun oldugu gozlemlenmistir. Ancak, tasarim
tanimlarinin da eklenmesi durumunda, konsept tanimlari tiim gorsellerde basarili bir
sekilde yansitilmigtir. Bu durum, daha detayli agiklamalarin eklenmesinin sonuclari

olumlu yonde etkiledigini gostermektedir.

Ote yandan, “alt kotta bulunan meydan” tanim, birinci testte yalmzca 10 gorselin
3’iinde bagaril1 bir sekilde uygulanmistir. Ek olarak, “meydana inen egimli yollar”
tanim1 7 gorselde bagariyla yansitilmis olup, etkisiz olmadigi ancak daha da
gelistirilebilir bir tanim oldugu sdylenebilir. Ayni komutlar {iciincii testte sirasiyla 6
ve 5 puan almistir. Dolayisiyla Midjourney’nin s6z konusu bu iki tanimi tam olarak

algilayamadig1 soylenebilir.

Tiim testlerde sabit tutulan ¢evresel girdiler ve negatif girdilerin gorsel sonuclarda
bagarili bir sekilde etkili oldugu goriilmektedir. Bu durum, Midjourney’in
negatif komutlar1 daha net algiladigin1 ve gorsellere yansitmakta zorlanmadigim

gostermektedir.

Genel bir degerlendirme yapildiginda, Tablo §.7[nin alt kisminda yer alan
bagarili komutlarin toplam komutlara oranlari incelendiginde, projedeki binalari
tanimlamak ic¢in kullanilan nesne tanimlarinin sirasiyla %77,14, %79,09 ve %76,88
bagar1 oranlarina sahip oldugu goriilmektedir. Tiim tanimlarin toplam basar1 orani
ise sirasiyla %83, %87 ve %84,4 olarak hesaplanmistir. Bu oranlar arasinda belirgin
bir fark bulunmamakla birlikte, baz1 komutlarin farkli kombinasyonlarla kullanimi

kiiciik degisiklikler yaratabilmektedir.

Ote yandan, her testte diisiik puan alan komutlarin Midjourney tarafindan tam olarak
algilanamadi81 ve bu nedenle gorsel c¢iktilara basariyla aktarilamadigi sdylenebilir.
Bu komutlarin diisiik basar1 oranlari, kullanilan araglarin tanim karmagikligini tam
olarak cozememesinden kaynaklanabilir. Bu durum, komutlarin daha basit ve

belirgin bir sekilde formiile edilmesi gerektigini ortaya koymaktadir.

Bu degerlendirmeler, Midjourney gibi yapay zeka platformlarinin etkin
kullaniminda komutlarin hem detaylandirilmasinin - hem de platformun
anlayabilecegi sekilde olusturulmasinin 6nemini vurgulamaktadir. Ancak, bu

stirecin kullanicilar i¢in zorluklar barindirdig1 da goz ardi edilmemelidir.
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4.2 Bina Formu Tammmlar: Uzerinden Gorsel Uretme

|Baglam, Konsept ve Tasarim Tanimlar1 Uzerinden Gorsel Uretme| baslhiginda

ornek projenin konseptine ve tasarimina uygun olarak iki adet binanin yan yana
tanimlandig1 bir metin girdisi olusturulmusgtur. Binalarin formunun tanimlanmasi

icin eklenen "3 yonlii cephe”, "zeminden yiikselen egimli yesil cat1” ve "egri formlu
1 yonlii cephe"”, "zeminden yavasca yiikselen yesil cati" komutlar1 kullanilmistir.
Fakat Tablo 4. 7de goriilebilecegi iizere, bu girdiler hem 1. hem de 3. testteki
ciktilarda etkin olamamistir. Komutlarin ¢iktilardaki diistik etkisi {izerine, bu
durumun komutlarin birlikte kullanilmas ile ilgili olup olmadig1 sorusu meydana
gelmistir. Bu durum {iizerine daha iyi fikir edinebilmek icin diger tiim komutlarin
sabit tutuldugu fakat binalarin tanimlandig1r komutlarin ayr1 ayr1 denendigi iki test
daha yapilmistir. Boylece bu komutlarin birbiri iizerinde olan etkisini gérmek
icin bir fikir elde edilebilir. Onceki calismada oldugu gibi her test igin 10 gorsel
tretilerek girdiler ile iiretilen gorseller arasindaki benzerlik puanlanmistir. Bu

caligmada iretilen gorseller Tablo 4.8 de verilmistir.

Tablo [{4.9[da, ornek projedeki iki binaya ait tanimlarin ayri ayri kullanildig
iki testte de Baglam, Konsept ve Tasarim Tammlari Uzerinden Gorsell
bashigindakine benzer sekilde baglam tanimlari, cevresel tanimlar ve
negatif girdilerin biiylik oranda c¢iktilara yansidigi gozlemlenmistir. Ek olarak,

cam cepheler ve yesil cati gibi tanimlarin da ilk calismayla paralel bir sonug
verdigi sOylenebilir. Bu calismanin asil odagi olan bina tamimlarinda ise, ilk
calismadakinden cok farkli bir sonug¢ elde edilmedigi belirtilmelidir. Bu noktada,
onceki calismada iki binaya ait tanimlarin tek bir metin girdisinde birlikte
kullanilmasimin birbirlerine baskin geldigi diisiincesi ortaya c¢ikabilir. Fakat bu
calismada iki binanin da diisiik puanlar almasi nedeniyle, bu iki binay1 tanimlayan

komutlarin Midjourney tarafindan anlasilamadig1 sonucuna varilabilir.
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Tablo 4.8 Bina formu tanimlar1 kullanilarak iiretilen gorsellerin degerlendirilmesi

(a) Bina 1 tanimlar1

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel
disaridan fotograf
kismi gdmiilii binalar
tek katli bina

arazi alt1 yapilar
egimli catilar
¢imen ile peyzajlandirilmg

tek tarafli genis kavisli cephe
cam cepheli
yavasca yiikselen yesil catt

iig tarafli cephe
cam cepheli
yiikselen egimli yesil catt

betonarme duvarlar
cam cepheler

bir meydan
binalarin arasinda ve gevresinde

alt kotta bulunan
meydana inen egimli yollar
tag kaplamali meydan
oturma alanlari i¢eren meydan

kirsal alanda agagh alana yerlesmis
binalarin gevresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam

gok detayli, bagyapit, mimari feilik
yiiksek yapilar
yapilar, k nesneler, syona ugramis ogeler

asir1 doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle ¢izim tarzi
diisiik kalite, asir1 pozlanmis, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast
amator i , kotii orantilar

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram

82.35%
88.46%

(b) Bina 2 tanimlar1

40.0%

30.0%

71.18%
80.00%

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanli Girsel
disaridan fotograf
kismi gomiilii binalar
tek katli bina

arazi alti yapilar
egimli ¢atilar

gimen ile p dirilm.

tek tarafli genis kavisli cephe
cam cepheli
yavasca yiikselen yesil cati

iig tarafl cephe
cam cepheli
yiikselen egimli yesil gat

betonarme duvarlar
cam cepheler

bir meydan
binalarin arasinda ve gevresinde

alt kotta bulunan
meydana inen egimli yollar
tag kaplamali meydan
oturma alanlari iceren meydan

kirsal alanda agagh alana yerlesmis
binalarin gevresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam

cok detayli, bagyapit, mimari

yiiksek yapilar
yapilar, k nesneler, syona ugramis dgeler
asint doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle gizim tarzi
diisiik kalite, asir1 pozlanmis, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast
amator k i , kotii orantilar

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram

88.24%
92.31%
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Tablo 4.9 Bina tanimlarinin ayr1 kullanimiyla elde edilen sonuglarin

karsilagtirmasi
METIN GiRDIiLERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Glr dl Terim Formati 4.1"dek1 1. Test 2. Test
Tiiri Ort 1
disaridan fotograf r
kismi gomiilii binalar 10.0%
tek katli bina 50.0% 40.0%
arazi alt1 yapilar m 30.0%
egimli catilar 70.0% 70.0%
¢imen ile peyzajlandirilmig _
tek tarafli genis kavisli cephe 35.0% 60.0%
cam cepheli _
zeminden yavasca yiikselen yesil ¢at1 30.0% 40.0%
ii¢ tarafli cephe 65.0% 40.0%
cam cepheli _
Pozitif zeminden yiikselen egimli yesil catt 30.0%
Girdiler betonarme duvarlar
cam cepheler
bir meydan
binalarin arasinda ve gevresinde
alt kotta bulunan

meydana inen egimli yollar
tas kaplamali meydan
oturma alanlar1 igeren meydan
kirsal alanda agagh alana yerlesmis
binalarin ¢evresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam
¢ok detayli, bagyapit, mimari fotografcilik

yiiksek yapilar
bozulmus yapilar, kaynasmis nesneler, mutasyona ugramis 6geler
agir1 doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle ¢izim tarzi
disiik kalite, agir1 pozlanmus, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast
amator kompozisyon, kétii orantilar

Negatif
Girdiler

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oran 80.00% 71.18%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 86.92% 80.00%

4.3 Malzeme Tanimlar1 Uzerinden Yapilan Denemeler

Komutlarda yer alan "betonarme duvarlar" tanimi yerine bagka malzemeler
kullanilarak bu tanimin uygulamalar tarafindan nasil c¢iktilar  verdigi

degerlendirilmistir. Denemelerde metal ve tugla malzemeler komutlara eklenmistir.

Ortak girdiler incelendiginde, test sonuclari, Onceki c¢aligmalarda oldugu
gibi baglam komutlarinin genellikle yiiksek bir oranda ciktilara yansidigini
gostermektedir. Ancak, "kismi gomiilii binalar" komutu, diger baglam komutlarina
kiyasla en diisiik basariy1 sergilemistir. Bu sonug, dnceki bolimde elde edilen
bulgularla paralellik gostermektedir. Benzer bir durum, meydan tanimlari icin
de gecerlidir. Uretilen gorsellerin cogunda binalar arasinda yer alan bir meydan
goriinse de, alt kotta bulunan meydan ve ona inen yollar1 tamimlayan komutlar,
onceki basliklarda oldugu gibi diisiik bir basar1 oran1 gostermistir. Bu durum, bu
komutlarin kullanildig1 baglamlardan bagimsiz olarak Midjourney tarafindan dogru

sekilde anlasilmadigini gosteriyor olabilir.
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Tablo B.10[da, "metal kaplamali duvarlar" komutuyla iretilen gorsellerin
degerlendirilmesi yer almaktadir. Incelenen gorsellerde, opak yiizeylerde metal
kaplama malzemesinin kullanildig1 goriilmiistiir. Uretilen 10 gorselden yalnizca
I’inde metal kaplama yerine cam benzeri bir giydirme cephe bulunmaktadir.
Bu nedenle, malzemenin uygulama tarafindan biiylik 6lciide basarili bir sekilde
yorumlandigi soylenebilir. Gorsellerde kullanilan metal kaplamanin diisey kayith
ve gri renkte oldugu tespit edilmis, bunun iizerine denemelere renk girdisi eklenerek

yeni gorseller iiretilmistir.

Ikinci denemede, sonuglarin daha belirgin olmasi amaciyla "kirmizi metal
kaplamali duvar" komutu kullanilmistir. Tablo[d.T1}de goriildugii iizere, bu girdiler
tiim c¢iktilarda etkili olmustur. Ek olarak, farkli bir renk kullanilarak bir deneme
daha yapilmasina karar verilmis ve beyaz renk tercih edilmistir. Bu denemenin
sonuglar1 Tablo #.12fde sunulmustur. Burada da kirmizi renkle benzer sekilde,

tiretilen 10 gorselin tamaminda beyaz metal kaplamalarin yer aldig1 goriilmiistiir.

Tablo 4.10 Metal kaplamal1 duvar komutuyla iiretilen gorsellerin degerlendirilmesi

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel
disaridan fotograf ?"

'yan yana iki bina

kismi gomiilii binalar 30.0%
tek kath binalar
arazi altt yapilar 20.0%
egimli catilar 50.0%
cimen ile dirilm, — ' -
tek tarafli genig kavisli cephe | Il e 1 > 30.0%
cam cepheli .

den yavasca yiikselen yesil catt
i tarafli cephe
cam cepheli
den yiikselen egimli yesil ¢at
metal kaplama duvarlar
cam cepheler
bir meydan
binalarin arasinda ve gevresinde
alt kotta bulunan
meydana inen egimli yollar
tag kaplamali meydan
oturma alanlar i¢eren meydan
kirsal alanda agach alana yerlesmis
binalarin gevresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam
ok detayl, basyapit, mimari

30.0%
40.0%

40.0%
90.0%

SRR ES R ES K K ES I RS EI RIS

yiiksek yapilar
yapilar, nesneler, ugramis Ggeler
asiri doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle gizim tarzi
diisiik kalite, agir1 pozlanmas, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast
amatdr k isyon, kotii orantilar
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 90.48% 71.90%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 93.33% 79.33%
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Tablo 4.11 Kirmiz1 metal kaplamali duvar komutuyla iiretilen gorsellerin

degerlendirilmesi

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanli Girsel Toplam
disaridan fotograf

yan yana iki bina
kismi gomiilii binalar
tek kath binalar
arazi alt: yapilar
egimli catilar

¢imen ile jlandirilma
tek tarafli genig kavisli cephe
cam cepheli

yavasca yiikselen yesil catt
¢ tarafli cephe
cam cepheli

10.0%

40.0%
50.0%

<]

yiikselen egimli yesil gati 30.0%
karmizi metal kaplama duvarlar
cam cepheler
bir meydan
binalarin arasinda ve gevresinde
alt kotta bulunan O 40.0%
meydana inen egimli yollar D 50.0%
tag kaplamali meydan
oturma alanlart iceren meydan
kirsal alanda agagh alana yerlesmis
binalarin gevresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam
cok detayli, bagyapit, mimari ik
yiiksek yapilar [100.0%
t yapilar, nesneler, ugramis 6geler 80.0%
asirt doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle gizim tarzi
diisiik kalite, asir1 pozlanms, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast
amator k i Kotii orantilar
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 85.71% 74.29%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 90.00% 81.33%
Tablo 4.12 Beyaz metal kaplamali duvar komutuyla iiretilen gorsellerin
o .« . .
degerlendirilmesi
METIN GIRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel Toplam
disaridan fotograf

yan yana iki bina
kismi gomiilii binalar
tek katli binalar
arazi alt1 yapilar
egimli ¢atilar
¢imen ile peyzajlandirilmig
tek tarafli genis kavisli cephe
cam cepheli
yavasca yiikselen yesil cati
g tarafli cephe
cam cepheli
yiikselen egimli yesil ¢ati
beyaz metal kaplama duvarlar
cam cepheler
bir meydan
binalarin arasinda ve gevresinde
alt kotta bulunan
meydana inen egimli yollar
tag kaplamali meydan
oturma alanlart iceren meydan
kirsal alanda agagh alana yerlesmis
binalarn gevresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam
cok detayl, bagyapit, mimari fc

yiiksek yapilar
yapilar, nesneler, sy ugramis 6geler
asirt doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle gizim tarz1
diisiik kalite, asir1 pozlanmis, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast
amator

, kotii orantilar

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram

20.0%

10.0%
50.0%

IS
2
<

[ MMM

85.71% 67.14%
90.00% 76.00%
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Tablo[.T3[te, "tugla duvarlar” komutuyla iiretilen gorsellerin analizi sunulmaktadir.
Gorseller incelendiginde, tugla malzemenin ylizeylerde basarili bir sekilde temsil
edildigi gozlemlenmistir. Deneme sonucunda olusturulan 10 gorselin tamaminda,
komutun dogru sekilde uygulandigir goriilmiistii. Bununla birlikte, kullanilan
tuglalarin genellikle kirmizi tonlarda oldugu dikkat ¢ekmistir. Bu nedenle, malzeme

rengini belirginlestirmek amaciyla ek bir deneme yapilmasina karar verilmistir.

Devaminda, "beyaz tugla duvarlar" komutuyla bir bagka test gerceklestirilmistir.
Tablo te bu denemeye ait sonuglar yer almaktadir. Uretilen gorsellerin
tiimiinde beyaz tugla malzemenin dogru bir sekilde kullanildig1 tespit edilmistir. Bu
durum, uygulamanin renk ve malzeme girdilerini bagarili bir sekilde gorsellestirme

yetenegine sahip oldugunu ortaya koymaktadir.

Tablo 4.13 Tugla duvar komutuyla iiretilen gorsellerin degerlendirilmesi

METIN GIiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel
disaridan fotograf

'yan yana iki bina
kismi gomiilii binalar
tek kath binalar
arazi alt1 yapilar
egimli ¢atilar
¢imen ile peyzajlandirilmig
tek taraflr genis kavisli cephe
cam cepheli
den yavasca yiikselen yesil cat
i tarafli cephe
cam cepheli
den yiikselen egimli yesil gati
tugla duvarlar
cam cepheler
bir meydan
binalarin arasinda ve gevresinde
alt kotta bulunan
meydana inen egimli yollar
tag kaplamali meydan
oturma alanlan igeren meydan
kirsal alanda agagh alana yerlesmis
binalarin gevresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam
ok detayli, bagyapit, mimari

60.0%
70.0%

30.0%

60.0%
50.0%

<M UM

yiiksek yapilar
yapilar, nesneler, syona ugramis geler 80.0%
asir doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle gizim tarzi
diisiik kalite, asir1 pozlanmis, yeterslz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast
amator , kotii orantilar
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 90.48% 78.10%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 93.33% 84.00%
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Tablo 4.14 Beyaz tugla duvar komutuyla iiretilen gorsellerin degerlendirilmesi

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel
disaridan fotograf e
'yan yana iki bina
kismi gomiilii binalar
tek kath binalar
arazi alti yapilar
egimli catilar
cimen ile jlandiril
tek tarafli genis kavisli cephe
cam cepheli
yavasca yiikselen yesil cati
{i¢ tarafli cephe
cam cepheli
inden yiikselen egimli yesil gatt

<]

beyaz tugla duvarlar
cam cepheler
bir meydan

binalarin arasinda ve gevresinde
alt kotta bulunan
meydana inen egimli yollar
tas kaplamal meydan
oturma alanlari iceren meydan

]

kirsal alanda agagh alana yerlesmis
binalarin gevresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam
¢ok detayl, bagyapit, mimari ik
yiiksek yapilar
b yapilar, nesneler, ugramis dgeler
asiri doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle gizim tarzi
diisiik kalite, agir1 pozlanmas, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast
amatér kompozisyon, kétii orantilar
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 90.48% 77.62%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 93.33% 84.33%

Tablo 4.15 Malzeme testlerinde elde edilen sonuglarin karsilagtirmasi

METIN GIiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Kirmizi
Girdi ) Metal Metal ~ BeyazMetal Tugla  Beyaz Tugla
Tiirii Aexim Korman Kaplama Kaplama Kaplama Duvarlar Duvarlar
Duvar Duvar
Duvar
disaridan fotograf
yan yana iki bina
kismi gomiilii binalar 30.0% 40.0% 20.0%
tek kath binalar
arazi alt1 yapilar 20.0% 30.0% 10.0%
egimli gatilar 50.0% 50.0%
¢imen ile peyzajlandirilmu
tek tarafli genis kavisli cephe 30.0% 10.0% 40.0% 20.0%
cam cepheli
inden yavaseca yiikselen yesil cat1 30.0% 40.0% 0.0% 50.0%
li¢ tarafli cephe 40.0% 50.0% 60.0% 60.0%
Pozitif cam cepheli
Girdiler zeminden yiikselen egimli yesil ¢ati 40.0% 30.0% 0.0% 40.0%
ilgili malzeme komutu
cam cephel
bir meydan
binalarin arasinda ve gevresinde
alt kotta bulunan 40.0% 40.0% 30.0%
meydana inen egimli yollar 50.0% 50.0% 20.0%
tas kaplamali meydan
oturma alanlar igeren meydan
kirsal alanda agagh alana yerlesmis
binalarin ¢evresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam
¢ok detayli, basyapit, mimari fotografeilik
yiiksek yapilar
Negatif bozul yapilar, kay 5 ler, mutasyona ugramis 6geler 70.0% 70.0%
Girdiler agirt doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle ¢izim tarzi

dusiik kalite, agir1 pozlanmus, yetersiz pozlanmig, bulanik, diigiik kontrast
amatdr kompozisyon, kétii orantilar

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 71.90% 74.29% 67.14% 78.10% 77.62%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 79.33% 81.33% 76.00% 84.00% 84.33%
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Midjourney kullanilarak iiretilen sonuclar incelendiginde, malzeme komutlarinin
genel olarak bagarili bir sekilde c¢iktilarda yer aldigi soylenebilir.  Malzeme
girdisine ek olarak renk tanimlamalar1 yapildiginda, bu girdilerin de etkili bir
sekilde degerlendirildigi goriilmiistiir. Bununla birlikte, 6zellikle metal kaplamalar
baglaminda, uygulamanin sinirlhi bir gorsellestirme sundugu dikkat cekmektedir.
Metal kaplamalar diiz, ondiile veya trapez gibi pek ¢ok farkli form ve yontemle
uygulanabilirken, bu caligmada iiretilen gorsellerin ¢ogunda sik yerlestirilmis,

diisey kayith bir metal kaplama gorseli elde edilmistir (Yap: Katalogu, n.d.).

Bu durum, yapay zeka araglarinin tasarim siireglerine sundugu gorsel geri
bildirimlerin mevcut komutlarla sinirh kalabilece8ini gostermektedir. Dolayisiyla,
bu araclarin kullaniminda, malzeme ve renk tanimlarina ek olarak, malzemenin
uygulanma yontemi ve tasarimda istenen gorsel etkinin detayli bir sekilde
tanimlanmasi, daha cesitli ve 0Ozgiin sonuclar elde edilmesini sa8layabilir.
Bu dogrultuda, denemelerde elde edilen basarili sonuglar, gelecekteki
testlerde komutlarin daha kapsamli bir sekilde detaylandirilmasimin Onemini

vurgulamaktadir.

4.4 Gorsel Girdiler Kullanarak Gorsel Uretme

Gorsel tretken yapay zeka araglarinin erken tasarim asamasinda fikir liretme
ve gelistirme agisindan kullanilabilirligi onceki boliimde incelenmigtir. Bununla
birlikte, mimari tasarimda fikir iiretmek amaciyla eskiz ve modeller de siklikla
kullanilmaktadir. Bu nedenle, metin girdileriyle iiretilen gorsellere ek olarak,
erken mimari tasarim siireclerinde gorsel girdilerin kullaniminin etkisini test etmek
amaciyla bir deneysel calisma yapilmistir. Bu calismada, Sekil @.Ifde verilen
ornek projeye ait gorsel girdiler de kullanilmistir.  Bunlar farkli senaryolari
temsil edebilmeleri agisindan eskiz, kiitlesel model ve detayli model gorselleri
olarak belirlenmistir. Diger calismalarda Midjourney kullanilirken bu ¢alismada
Controlnet eklentisinin getirileri sebebiyle Stable Diffusion kullanilmigtir. Bu
sayede cizgi veya kenar tanimlama kullanilarak gorsel girdilerin sonuglarda etkin

olmas1 saglanmustir.
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(a) Eskiz Gorseli (b) Kiitlesel Model Gorseli

(¢) Detayli Model Gorseli

Sekil 4.1 Ornek Projeye ait gorsel girdiler

Tablo {.16]da, eskiz gorseli ile iiretilen gorsellerin sonuglari sunulmaktadir. Eskiz
gorseli, ¢iktilar iizerinde belirli bir iz birakabilmis olsa da, metin girdilerinin etkisi
sinirh kalmistir.  Ozellikle eskiz gorselleriyle yapilan testlerde, bazi durumlarda
gorsel girdilerin beklentilere uygun sekilde islendigi gozlemlenmis, ancak bazi
eksiklikler de tespit edilmistir. Ornegin, "zeminden yiikselen yesil ¢at1" komutu,
yerden yiikselen bir yesil cati yerine, yiiksek bir zeminden asagiya uzanan bir
yesil ¢at1 olarak yorumlanmistir. Bu durum, eskiz gorsellerinin ¢iktilarda yeterince

bagarili bir sekilde yansitilamadigin1 gostermektedir.

Tablo {.17]de kiitlesel model gorseli ve Tablo §.18de detayli model gorseli
kullanildiginda elde edilen sonuglar sunulmustur. Kiitlesel model ve detayh
model asamalarinda, gorsel girdiler eskize kiyasla daha etkili olmustur. Ozellikle,
geometrik diizenlemeler ve malzeme se¢imleri bu asamalarda daha iyi1 bir
sekilde ciktilara yansitilmistir. Ancak, bazi metin girdileri tam anlamiyla yerine
getirilememistir. Ornegin, "oturma alanlar1 iceren meydan" ya da "meydana inen
egimli yollar" gibi tanimlar, genellikle diisiik puanlarla sonu¢lanmistir. Midjourney
kullanildiginda, ¢ikt1 gorsellerinde oturma alani olarak degerlendirilebilecek dgeler
yerlestirilirken, bu calismada bu durum gozlemlenememistir. Meydana inen
yollar ise onceki ¢alismalarda da diisiik puanlar almig ve bu tamimin gelecekteki
calismalarda yeniden ele alinmasi gerektigi sonucuna varilmistir. Ayrica, ikinci
binanin catisinda yesil peyzaj kullanildigi gozlemlenmis, ancak birinci binayi
tanimlayan komutlara uymayan sekilde, catisinda yesil peyzaj bulunmayan

gorseller uiretilmistir. Bu nedenle ilgili komutlarin puani da diisiik olmustur.
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Tablo 4.16 Eskiz gorseli kullanilarak iiretilen gorsellerin degerlendirilmesi

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel
disaridan fotograf

yan yana iki bina
kismi gomiilii binalar
tek katli binalar

arazi alti yapilar
egimli atilar
11m;

gimen ile jland

tek tarafli genis kavisli cephe
cam cepheli
yavasca yiikselen yesil cat

{i¢ tarafli cephe
cam cepheli
yiikselen egimli yesil gati

betonarme duvarlar
cam cepheler

bir meydan
binalarin arasinda ve gevresinde

alt kotta bulunan
meydana inen egimli yollar
tas kaplamah meydan
oturma alanlari igeren meydan

kirsal alanda agagh alana yerlesmis
binalarin gevresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam
cok detayl, bagyapit, mimari

yiiksek yapilar
yapilar, nesneler, ugramis dgeler
agirt doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle gizim tarz
diisiik kalite, asir1 pozlanms, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast

0.0%

0.0%

0.0%

amator k i kotii orantilar
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 71.43% 71.43%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 66.67% 66.67%
Tablo 4.17 Kiitlesel model gorseli kullanilarak iiretilen gorsellerin
o .« . .
degerlendirilmesi
METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel Toplam
disaridan fotograf /) 90.0%
yan yana iki bina 90.0%
kismi gdmiilii binalar 90.0%
tek kat binalar 90.0%
arazi alti yapilar 90.0%
egimli catilar 90.0%
¢imen ile peyzajlandirilmig 10.0%
tek tarafli genis kavisli cephe 90.0%
cam cepheli 40.0%
yavasca yiikselen yesil catt 70.0%
lig tarafli cephe 90.0%
cam cepheli 90.0%
yiikselen egimli yesil ¢at1 10.0%
betonarme duvarlar 90.0%
cam cepheler 90.0%
bir meydan 90.0%
binalarin arasinda ve gevresinde 90.0%
alt kotta bulunan 90.0%
meydana inen egimli yollar 0.0%
tas kaplamali meydan 90.0%
oturma alanlar igeren meydan 0.0%
kirsal alanda agaghi alana yerlesmis 80.0%
binalarn gevresinde yollar 90.0%
agik ve giinesli bir aksam 0.0%
¢ok detayli, bagyapit, mimari 90.0%
yiiksek yapilar 90.0%
yapilar, nesneler, ugramis dgeler 70.0%
agirt doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle gizim tarz 90.0%
diisiik kalite, asir1 pozlanmis, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast 90.0%
amator i , kotii orantilar 90.0%
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 80.95% 78.31%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 83.33% 80.37%
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Tablo 4.18 Detayli model gorseli kullanilarak iiretilen gorsellerin
degerlendirilmesi

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
En Yiiksek Puanl Gorsel

Terim Format
disaridan fotograf
yan yana iki bina
kismi gomiilii binalar
tek kath binalar
arazi alt: yapilar
egimli catilar
¢imen ile peyzajlandirilmig
tek tarafli genig kavisli cephe
cam cepheli
inden yavasca yiikselen yesil ¢att
{i¢ tarafli cephe
cam cepheli
yiikselen egimli yesil ¢at1
betonarme duvarlar
cam cepheler
bir meydan
binalarin arasinda ve ¢evresinde
alt kotta bulunan
meydana inen egimli yollar
tas kaplamah meydan
oturma alanlari igeren meydan
kirsal alanda agagh alana yerlesmis
binalarin gevresinde yollar
agik ve giinesli bir aksam
cok detayli, bagyapit, mimari

90.0%

70.0%

- 90.0%
-

RO ORI EIRY E RS ES K K K RS K K RS KSR RS RIS

— 80.0%

yiiksek yapilar
yapilar, nesneler, Y ugramis dZeler
asirt doygun, illiistrasyonlar, suluboya, elle gizim tarzi
diisiik kalite, asir1 pozlanmis, yetersiz pozlanmis, bulanik, diisiik kontrast
amator i Kotii orantilar
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 90.48% 83.81%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 90.00% 83.00%

Gorsel girdilerin kullanimi, metin girdileriyle birlikte belirli bir katki saglamig
olsa da, c¢iktilar {izerindeki etkisi ozellikle eskiz gorseli kullanildiginda sinirlt
kalmistir.  Cikti gorsellerinin tasarim hedefleriyle oOrtiigmedigi durumlar goz
oniinde bulunduruldugunda, daha etkili sonuglar elde edebilmek icin gorsel
girdilerin tasarim niyetlerini daha 1y1 yansitan, detayli ve yapilandirilmis bicimlerde
hazirlanmas1 gerektigi diisliniilmektedir.  Ayrica, metin girdilerinin bagarisin
artirmak i¢in, bu testlerde diisiik puan alan komutlarin yeniden gézden gecirilmesi,

gerekirse degistirilmesi veya detaylandirilmas: gerektigi sonucuna varilabilir.

Ozetle, elde edilen sonuglar, kullanilan yapay zeka araglarmin metin girdilerinin
biiyiik cogunluguna yanit verdigini gostermektedir. Bina formlar1 gibi bazi tanimlar
ise yapilan denemelerde metin girdilerinin genel etkinliginin gerisinde kalmistir.
Albaghajati et al. (2023)’nin ¢aligmasinda bahsedildigi gibi kullanicilar ve araglar
arasindaki etkilesimde zorluklar yasandigmin bir gostergesidir. Kullanicilarin
bu yeni dile adapte olmalar1 ve araclarin sundufu parametre ve potansiyelleri
tanimalar1 sonuncunda girdi ve ¢ikti arasindaki uyumluluk artabilir. Bu sayede,

yapay zeka araglarinin kullanicilar istedikleri sonuclara ulasabilirler.
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SONUC

Literatiir, gorsel iiretken yapay zeka araclarinin mimari tasarimecilarin erken tasarim
asamalarinda gorsel ifade ve is akisina katkida bulunabilecegini ifade etmektedir.
Bu araglar, tasarim fikirlerinin gorsel olarak ifade edilmesine olanak taniyarak
projelerin erken asamalarinda gorsellestirme imkani sunmaktadir. Ancak, dogru
komutlarin olusturulmasi ve yapay zeka araclarinin bu komutlar: dogru bir sekilde
yorumlamasi, literatiirde bir zorluk olarak vurgulanmistir. Bu dogrultuda, bu tezde
gorsel liretken yapay zeka uygulamalarinin mimarlikta erken tasarim asamalarinda
sagladig1 potansiyel girdi-¢ikti iligkisi iizerinden incelenmistir.  Bu siiregte,
belirlenen komutlar cesitli agilardan ¢esitlendirilmis ve bunlar iizerinden denemeler
yiiriitiilmiistii. On calismada, bircok arag iizerinde kisa tamimlar kullamlarak
denemeler yapilmis ve sonraki asamada kullanilacak araglar belirlenmistir. Ana
calismada ise tamimlar detaylandirilmis ve bu degisikliklerin komutlarin ¢iktilar:
tizerindeki etkisi incelenmistir. Bu denemelerde baglam, konsept, form ve malzeme

gibi farkli tasarim unsurlari iizerine ¢aligilmistir.

Gergeklestirilen testler, gorsel lretken yapay zeka araglarmin tasarimcilarin
fikirlerini gorsellestirmelerinde etkili bir yontem olabilece8ini gosterirken bazi
tamimlar icin kullanilan metin bazli komutlarin tam olarak istenen c¢iktilara
yansitilamadigr gozlemlenmigtir. Dolayisiyla yapilan denemelerin, gorsel
tretken yapay zeka araglarinin literatiirde belirtilen mimari tasarim siireclerine
entegrasyonunu destekleyen bulgular ortaya koymustur. Ayrica, metin girdilerinin
dogru sekilde belirlenmesinin bu siirecte kritik bir rol oynadig1 agikca anlagilmistir.

Genellikle, gorsellerin komutlara uygun sekilde tiretildigi gézlemlenmistir. Ancak
baz1 komutlar ¢esitli testlerde denenmesine ragmen diisiik basar1 gostermistir. Bu
durum, literatiirde vurgulanan, komutlar1 belirlemenin zorluklarina dair kaygilarla
ortismektedir. Dolayisiyla, bu araglarin mimari uygulamalarda kullaniminda,
mimari dili dogru tantmlamanin kullanicilar icin zorlayict bir unsur olabilecegini
gostermektedir. Bu sebeple kullanicilar, ulasmak istedikleri sonuglar igin farkli

tanimlar deneyerek hangisinin daha iyi sonug¢ verecegini denemeleri gerekmektedir.
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Gorsel iiretken yapay zeka araclarinin girdilere verdigi tepkiler, komutlarin netligi
ve igerigi ile dogrudan iligkilidir. Sayisal tanimlar ve cevresel unsurlarin agikca
belirtildigi komutlar yiiksek basar1 oranlar1 sergiler. Ornegin, bina sayisi veya
kat adedi gibi somut bilgiler, beklenen sonuclar1 elde etme olasiligini artirdig:
goriilmiistir.  Bu durum, tasarimcilarin girdilerini miimkiin oldugunca net ve
spesifik bir sekilde tanimlamalarinin, tasarim hedeflerine uygun ciktilar elde etmede

kritik bir oneme sahip oldugunu gosterir.

Malzeme girdilerinin basariyla aktarilmasi, mimari tasarim siirecinde onemlidir.
Yapay zeka araclarinin tasarim siireglerinde hizli ve ¢esitli denemeler yapilmasini
saglarken, bazi durumlarda sonuglarm sinirh kaldigi goézlemlenmistir. Ozellikle
metal kaplamalar gibi belirli malzemelerde, yalnizca renk ve malzeme bilgisinin
degil, uygulama yonteminin de belirtilmesi gerektigi anlasilmaktadir. Bu, daha
detayli tanimlarin kullanic1 beklentilerine daha yakin sonuclar elde edilmesini
saglayabilecegini gosterir. Ayrica, model gorsellerinin eskizlere kiyasla daha tutarl
ciktilar sundugu ve gorsel girdilerin tiiriiniin ¢ikti kalitesinde belirleyici bir rol

oynadig1 gozlemlenmistir.

Bununla birlikte, bazi komutlarin yetersiz veya hatali yorumlanmasi, yapay zeka
araclarinin belirli sinirlarim ortaya koymaktadir. Ornegin, "kismi gomiilii binalar"
gibi konseptlerin bazi araclarda tutarh bir sekilde gorsellestirilemedigi goriilmiistiir.
Bu durum, yapay zekanin dil ve gorsel yorumlama kapasitesinin gelistirilmesi
gerektigini ortaya koymaktadir. Tasarimcilarin istedikleri sonuglara ulagabilmeleri
icin girdiler tizerinde deneme yanilma siireci yiiriitmeleri gerektigi aciktir. Bu siireg,
araglarin giiclii ve zay1f yonlerini daha iyi anlamalarina ve tasarim siireclerine daha

etkili bir sekilde entegre etmelerine olanak taniyabilir.

Gorsel iiretken yapay zeka araclarinin mimarlik pratiginde daha yaygin bir sekilde
kullanilabilmesi i¢in kullanici etkilesiminde gelisim alanlart bulunmaktadir. Bu
tezde yapilan caligsmalar, gorsel iiretken yapay zeka araglarinin tasarim siireclerine
entegrasyonunu ve bu araglarin mimarlik pratigindeki potansiyelini gostermektedir.
Ancak, etkin kullanim icin kullanic1 girdilerinin dogru belirlenmesi ve araglarin
yorumlama kapasitesinin gelistirilmesi gerektigi vurgulanmistir. Mevcut bulgular,
bu araglarin tasarim siireclerinde kullanicilarin fikirlerini somutlastirmalarina
yardimct oldugunu, ancak bazi sinirlamalar da tasidigini ortaya koymaktadir.
Bu sinirlamalar, 6zellikle komutlarin dogru sekilde olusturulmast ve malzeme
gibi unsurlarin gorsel ciktilarda tutarli bir bi¢imde yansitilmasi konularinda
belirginlesmistir. Yapilan ¢alismalarda, sayisal ifadeler gibi belirli komut tiirlerinin
daha bagarili sonuglar verdigi ve bazi komut cesitlerinde basarisiz sonuglar

elde edildigi anlagilmigtir. Bu durum, gorsel iiretken yapay zekanin mimari
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uygulamalarda daha etkili bir sekilde kullanilabilmesi i¢in mevcut araglarin ve

kullanici etkilesimlerinin siirekli olarak gelistirilmesi gerektigini gostermektedir.

Gelecekteki arastirmalar, bu araglarin daha genis veri setleri ile test edilmesi,
farkli malzeme tiirlerinin gorsel c¢iktilardaki etkilerinin incelenmesi ve kullanici
deneyimlerinin daha ayrintili sekilde degerlendirilmesini igerebilir. Ayrica, bu
araclarin verimliligini artirmak ve tasarim siireclerine entegrasyonunu saglamak
icin, kullanict geri bildirimlerine dayali gelistirmeler yapilmasi O6nemlidir.
Bu baglamda, kullanici gruplariyla yapilan calismalar alana ©nemli katkilar

saglayacaktir.

Sonu¢ olarak, bu c¢alisma, gorsel iiretken yapay zeka araglarinin mimarlik
pratiginde yenilik¢i bir ara¢c olarak degerini vurgulamaktadir. Erken tasarim
asamalarinda, bu araclar tasarimcilarin fikirlerini somutlastirmalarina yardimeci
olmakta ve yaratici siireclerini desteklemektedir. Ancak, yapay zekanin gorsel
ciktilara olan katkisinin etkili olabilmesi, tanimlanan komutlarin netligi ve
icerik zenginligine baghdir. Bu nedenle, mimarlik disiplininde bu araclarin
daha genis kapsamda uygulanabilmesi icin kullanici etkilesimlerini gelistirmeye
yonelik caligmalar yapilmasi onemlidir. Gorsel iiretken yapay zeka araglarinin
sundugu potansiyel, mimarlik alaninda yenilik¢i yaklasimlara kapi aralarken,
gelecekteki daha kapsamli ¢alismalarla bu araglarin mimari tasarim siireclerine
entegrasyonunun derinlesmesi beklenmektedir. Yapay zeka araglarinin tasarim
stireclerine daha etkili entegrasyonu, tasarimcilarin daha verimli ve yaratici
sonuglar elde etmelerine olanak tantyacaktir. Bu dogrultuda, ilerleyen caligmalarin
bu araclarin tasarimcilarin is akiglarina entegrasyonunu daha da derinlestirerek

mimari iiretimde verimlilik ve kaliteyi artirmay1 amaglamasi 6ngoriilmektedir.
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EKLER

Tablo A.1 Baglam, konsept ve tasarim tanimlari ile iiretilen gorsellerin
degerlendirilmesi - Ingilizce Komutlar

METIN GiRDIiLERi

CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI

Terim Formati

an exterior photo
two buildings side-by-side
partly underground buildings
one-story buildings
subterranean buildings
sloping roofs

landscaped with grass

one-sided wide curve-shaped facade
glazing facade
green roof that smoothly climbs from the ground

three-sided facades
glazing facade
sloped green roof that climbs from the ground

concrete walls
glass facades

a square
between and ding around the buildings

sunken square
sloping paths leading down to it
the square featuring stone pavement
the square featuring minimalist seating

located in a rural area with trees.
roads around the buildings.
taken on a clear sunny evening
highly detailed, i i

High-rise buildings
distorted structures, fused objects, mutated elements
oversaturated, illustrations, water color, hand drawing style
low quality, overexposed, underexposed, blurry, low contrast
amateur ition, bad i

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram

90.48%
93.33%
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En Yiiksek Puanh Gorsel

Toplam

50.0%

40.0%

30.0%

20.0%
70.0%

20.0%

30.0%
70.0%

77.14%
83.33%



Tablo A.2 Baglam ve konsept tanimlari ile iretilen gorsellerin degerlendirilmesi -
Ingilizce Komutlar

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanli Girsel
an exterior photo -
two buildings side-by-side
partly underground buildings - 60.0%

50.0%
50.0%
20.0%

one-story buildings
subterranean buildings
sloping roofs
d with grass
one-sided wide curve-shaped facade
glazing facade
green roof that smoothly climbs from the ground
three-sided facades
glazing facade
sloped green roof that climbs from the ground
concrete walls
glass facades
a square
between and ing around the buildings
sunken square
sloping paths leading down to it
the square featuring stone pavement
the square featuring minimalist seating
located in a rural area with trees.
roads around the buildings.
taken on a clear sunny evening
highly detailed, i hi 1 pt

iy

<]

High-rise buildings

distorted structures, fused objects, mutated elements " " W - £ 70.0%
oversaturated, illustrations, water color, hand drawing style

low quality, overexposed, underexposed, blurry, low contrast

amateur ition, bad
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 100.00% 79.09%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 100.00% 87.00%

Tablo A.3 Baglam ve tasarim tanimlari ile iiretilen gorsellerin degerlendirilmesi -
Ingilizce Komutlar

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel
an exterior photo 3
two buildings side-by-side
partly underground buildings
one-story buildings
subterranean buildings
sloping roofs
d with grass
one-sided wide curve-shaped facade
glazing facade
green roof that smoothly climbs from the ground
three-sided facades
glazing facade

80.0%

30.0%

40.0%
60.0%

sloped green roof that climbs from the ground 40.0%
concrete walls 80.0%
glass facades _
a square
between and ding around the buildings
sunken square 60.0%
sloping paths leading down to it 50.0%

the square featuring stone pavement
the square featuring minimalist scating
located in a rural area with trees.
roads around the buildings.
taken on a clear sunny evening
highly detailed, i hi 1 pt

High-rise buildings
distorted structures, fused objects, mutated elements
oversaturated, illustrations, water color, hand drawing style
low quality, overexposed, underexposed, blurry, low contrast

amateur composition, bad proportions

80.0%

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 87.50% 76.88%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 92.00% 84.40%
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Tablo A.4 Bina formu tanimlar1 kullanilarak iiretilen gorsellerin degerlendirilmesi
- Ingilizce Komutlar

(a) Bina 1 tanimlar1

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel
an exterior photo — . ’
one partly underground building . 10.0%
one-story building > . 40.0%
subterranean buildings 4 ’ s, : 30.0%
sloping roofs — 70.0%
d with grass = or
one-sided wide curve-shaped facade
glazing facade
green roof that smoothly climbs from the ground
three-sided facades
glazing facade
sloped green roof that climbs from the ground
concrete walls
glass facades
a square
between and ing around the buildings
sunken square
sloping paths leading down to it
the square featuring stone pavement
the square featuring minimalist seating

located in a rural area with trees.
roads around the buildings.
taken on a clear sunny evening
highly detailed, masterpicce, architectural photography

High-rise buildings
distorted structures, fused objects, mutated elements
oversaturated, illustrations, water color, hand drawing style
low quality, overexposed, underexposed, blurry, low contrast

amateur ition, bad prop
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 82.35% 71.18%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram  88.46% 80.00%
(b) Bina 2 tanimlar1
METIN GIiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel

an exterior photo
one partly underground building
one-story building
subterranean building
sloping roof
ped with grass
one-sided wide curve-shaped facade
glazing facade
green roof that smoothly climbs from the ground
three-sided facades
glazing facade
sloped green roof that climbs from the ground

concrete walls
glass facades
a square
between and ding around the buildings
sunken square . 20.0%
sloping paths leading down to it 40.0%
the square featuring stone pavement
the square featuring minimalist seating

located in a rural area with trees.
roads around the buildings.
taken on a clear sunny evening
highly detailed, i i

High-rise buildings
distorted structures, fused objects, mutated elements
oversaturated, illustrations, water color, hand drawing style
low quality, overexposed, underexposed, blurry, low contrast

amateur bad prop
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 88.24% 80.00%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 92.31% 86.92%
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Tablo A.S Metal kaplamali duvar komutuyla iiretilen gorsellerin degerlendirilmesi
- Ingilizce Komutlar

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Format En Yiiksek Puanh Gorsel
an exterior photo
two buildings side-by-side
partly underground buildings
one-story buildings
subterranean buildings
sloping roofs
d with grass
one-sided wide curve-shaped facade
glazing facade
green roof that smoothly climbs from the ground

three-sided facades 40.0%
glazing facade -
sloped green roof that climbs from the ground 40.0%
metal cladding walls #
glass facades
a square
between and ing around the buildings

sunken square
sloping paths leading down to it
the square featuring stone pavement
the square featuring minimalist seating
located in a rural area with trees.
roads around the buildings.
taken on a clear sunny evening
highly detailed, i hi 1 pt

50.0%

High-rise buildings
distorted structures, fused objects, mutated elements
oversaturated, illustrations, water color, hand drawing style
low quality, overexposed, underexposed, blurry, low contrast

70.0%

amateur ition, bad
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 90.48% 71.90%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 93.33% 79.33%

Tablo A.6 Kirmiz1 metal kaplamali duvar komutuyla iiretilen gorsellerin
degerlendirilmesi - Ingilizce Komutlar

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel
an exterior photo
two buildings side-by-side
partly underground buildings

one-story buildings
subterranean buildings
sloping roofs
d with grass
one-sided wide curve-shaped facade
glazing facade
green roof that smoothly climbs from the ground
three-sided facades
glazing facade
sloped green roof that climbs from the ground
red metal cladding walls
glass facades
a square
ding around the buildings
sunken square
sloping paths leading down to it
the square featuring stone pavement
the square featuring minimalist scating
located in a rural area with trees.
roads around the buildings.
taken on a clear sunny evening
highly detailed, i hi 1 pt

N = w
= B S
SIS =

between and

40.0%
50.0%

High-rise buildings
distorted structures, fused objects, mutated elements
oversaturated, illustrations, water color, hand drawing style
low quality, overexposed, underexposed, blurry, low contrast

amateur composition, bad proportions

80.0%

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 85.71% 74.29%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 90.00% 81.33%
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Tablo A.7 Beyaz metal kaplamali duvar komutuyla iiretilen gorsellerin
degerlendirilmesi - Ingilizce Komutlar

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanli Girsel
an exterior photo

two buildings side-by-side
partly underground buildings
one-story buildings
subterranean buildings
sloping roofs
d with grass
one-sided wide curve-shaped facade
glazing facade
green roof that smoothly climbs from the ground
three-sided facades
glazing facade
sloped green roof that climbs from the ground
white metal cladding walls
glass facades
a square
between and ing around the buildings
sunken square
sloping paths leading down to it
the square featuring stone pavement
the square featuring minimalist seating
located in a rural area with trees.
roads around the buildings.
taken on a clear sunny evening
highly detailed, i hi 1 pt

High-rise buildings
distorted structures, fused objects, mutated elements
oversaturated, illustrations, water color, hand drawing style
low quality, overexposed, underexposed, blurry, low contrast
amateur ition, bad i

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram

)
3
B

70.0%

85.71% 67.14%
90.00% 76.00%

Tablo A.8 Tugla duvar komutuyla iiretilen gorsellerin degerlendirilmesi - Ingilizce

Komutlar

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel
an exterior photo
two buildings side-by-side
partly underground buildings

one-story buildings
subterranean buildings
sloping roofs
d with grass
one-sided wide curve-shaped facade
glazing facade
green roof that smoothly climbs from the ground
three-sided facades
glazing facade
sloped green roof that climbs from the ground
brick walls
glass facades
a square
ding around the buildings

sunken square

sloping paths leading down to it

the square featuring stone pavement
the square featuring minimalist scating
located in a rural area with trees.
roads around the buildings.
taken on a clear sunny evening
highly detailed, i hi 1 pt

between and

High-rise buildings
distorted structures, fused objects, mutated elements
oversaturated, illustrations, water color, hand drawing style
low quality, overexposed, underexposed, blurry, low contrast
amateur composition, bad proportions

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram

<]

<]

<]

<]

<]

V|

90.48% 78.10%
93.33% 84.00%
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Tablo A.9 Beyaz tugla duvar komutuyla iiretilen gorsellerin degerlendirilmesi -
Ingilizce Komutlar

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Format En Yiiksek Puanh Gorsel
an exterior photo 2
two buildings side-by-side
partly underground buildings
one-story buildings
subterranean buildings
sloping roofs
d with grass
one-sided wide curve-shaped facade
glazing facade
green roof that smoothly climbs from the ground
three-sided facades
glazing facade
sloped green roof that climbs from the ground
white brick walls
glass facades

Toilum

50.0%
80.0%
30.0%

<]

V]
V|
™

a square
between and ing around the buildings
sunken square O 40.0%
sloping paths leading down to it 50.0%
the square featuring stone pavement
the square featuring minimalist seating
located in a rural area with trees.
roads around the buildings.
taken on a clear sunny evening
highly detailed, i hi 1 pt )i
High-rise buildings
distorted structures, fused objects, mutated elements
oversaturated, illustrations, water color, hand drawing style
low quality, overexposed, underexposed, blurry, low contrast
amateur ition, bad i
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 90.48% 77.62%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 93.33% 84.33%

Tablo A.10 Eskiz gorseli kullanilarak tiretilen gorsellerin degerlendirilmesi -
Ingilizce Komutlar

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI
Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel Toplam
an exterior photo . ¥ ?
two buildings side-by-side
partly underground buildings
one-story buildings
subterranean buildings
sloping roofs
d with grass
one-sided wide curve-shaped facade
glazing facade
green roof that smoothly climbs from the ground
three-sided facades
glazing facade
sloped green roof that climbs from the ground
concrete walls
glass facades
a square
between and ing around the buildings
sunken square
sloping paths leading down to it
the square featuring stone pavement
the square featuring minimalist scating
located in a rural area with trees.
roads around the buildings.
taken on a clear sunny evening
highly detailed, i hi 1 pt

0.0%

0.0%

0.0%

0.0%

o-

.0%

0.0%

0.0%
0.0%

0O08’0

High-rise buildings
distorted structures, fused objects, mutated elements
oversaturated, illustrations, water color, hand drawing style
low quality, overexposed, underexposed, blurry, low contrast
amateur composition, bad proportions

<<

Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 71.43% 71.43%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 66.67% 66.67%
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Tablo A.11 Kiitlesel model gorseli kullanilarak iiretilen gorsellerin
degerlendirilmesi - Ingilizce Komutlar

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI

Terim Format En Yiiksek Puanh Gorsel Toplam

an exterior photo / 90.0%

two buildings side-by-side 90.0%

partly underground buildings 90.0%

one-story buildings 90.0%

subterranean buildings 90.0%

sloping roofs 90.0%

land: d with grass 10.0%

one-sided wide curve-shaped facade 90.0%
glazing facade 40.0%

green roof that smoothly climbs from the ground 70.0%
three-sided facades 90.0%

glazing facade 90.0%

sloped green roof that climbs from the ground D 10.0%
concrete walls 90.0%

glass facades 90.0%

a square 90.0%

between and ing around the buildings 90.0%
sunken square 90.0%

sloping paths leading down to it 0.0%

the square featuring stone pavement 90.0%

the square featuring minimalist scating O 0.0%
located in a rural area with trees. 80.0%

roads around the buildings. 90.0%

taken on a clear sunny evening 0.0%

highly detailed, i hi 1 pt )i 90.0%
High-rise buildings 90.0%

distorted structures, fused objects, mutated elements 70.0%
oversaturated, illustrations, water color, hand drawing style 90.0%
low quality, overexposed, underexposed, blurry, low contrast 90.0%
amateur ion, bad i 90.0%
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 80.95% 78.31%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 83.33% 80.37%

Tablo A.12 Detayli model gorseli kullanilarak iiretilen gorsellerin
degerlendirilmesi - Ingilizce Komutlar

METIN GiRDILERI CIKTI GORSELLERIN PUANLAMASI

Terim Formati En Yiiksek Puanh Gorsel

an exterior photo
two buildings side-by-side
partly underground buildings
one-story buildings

subterranean buildings
sloping roofs

dscaped with grass

one-sided wide curve-shaped facade
glazing facade
green roof that smoothly climbs from the ground

three-sided facades
glazing facade
sloped green roof that climbs from the ground

concrete walls
glass facades

a square
between and ing around the buildings

sunken square
sloping paths leading down to it
the square featuring stone pavement

the square featuring minimalist scating

located in a rural area with trees.
roads around the buildings.
taken on a clear sunny evening

highly detailed, y

High-rise buildings N

distorted structures, fused objects, mutated elements = w2 70.0%
oversaturated, illustrations, water color, hand drawing style > 3 B
low quality, overexposed, underexposed, blurry, low contrast

amateur i bad prop: 90.0%
Nesne Ozellikleri Uyumlu Olan Girdi Oram 90.48% 83.81%
Toplam Uyumlu Olan Girdi Oram 90.00% 83.00%
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